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RESUMEN

El presente estudio examina los determinantes del consumo informativo de
ciencia y tecnologia en la poblacidn urbana del Perud, con el objetivo de
identificar los factores sociodemograficos y socioecondmicos asociados a un
nivel de consumo medio o alto en dicha materia. Se emplearon los microdatos
de la Encuesta Nacional de Percepcion Social de la Ciencia y la Tecnologia
(ENPSCyT 2024) del CONCYTEC. La variable dependiente corresponde al
consumo informativo medio/alto en CyT, derivada de la dicotomizacion del
Indice de Consumo Informativo en Ciencia y Tecnologia (ICIC).
Metodoldgicamente se estimaron cuatro modelos logit de complejidad
creciente —a partir de variables sociodemograficas y socioecondmicas,
inclusive se incorpora la variable de orientacion politica e interacciones—.
Como prueba de robustez se estima un modelo logit ordinal; el analisis se
centra en el Modelo 2, dado que la incorporacion de interacciones en los
Modelos 3y 4 no mejora el modelo: la variable principal pierde significancia o
los términos de interaccidon resultan no significativos o contraintuitivos. Los
efectos marginales promedio del Modelo 2 muestran que la educacidon
superior incrementa en 21,1 puntos porcentuales la probabilidad de consumo
medio/alto, mientras que ser mujer la reduce en 7,5 puntos porcentuales (OR
0,72) y residir en zonas urbanas de alta pobreza la disminuye en 17,9 puntos
porcentuales (OR 0,44). Declarar una orientacion politica eleva dicha
probabilidad en 13,6 puntos porcentuales (OR 1,83). Se recomienda focalizar la

difusion cientifica en los territorios urbanos de alta pobreza.

Palabras clave: consumo informativo, ciencia y tecnologia, cultura cientifica,

percepcion publica de la ciencia, regresion logistica, Perd.



INTRODUCCION

En las sociedades contemporaneas, la ciencia y la tecnologia (CyT) influyen de
Mmanera creciente en la vida cotidiana, desde decisiones individuales
relacionadas con la salud, el consumo y la educacién hasta debates publicos
sobre la seguridad alimentaria, el cambio climatico y otras cuestiones de
interés colectivo. En este contexto, el acceso y uso de informacién cientifica
constituyen un insumo fundamental para la participaciéon ciudadana y la
toma de decisiones en escenarios de incertidumbre, donde la comunicaciéon
publica de la ciencia enfrenta desafios asociados a la complejidad de los
problemas, la diversidad de valoresy la controversia que rodea algunos temas
cientificos (National Academies of Sciences, Engineering, and Medicine, 2017).

La investigacion internacional ha mostrado que el conocimiento y la
comprension publica de la CyT se distribuyen de manera desigual y tienden a
asociarse con factores como educaciéon, condiciones socioecondémicas y
exposicion a medios (Miller, 2010). En América Latina, los estudios comparados
sobre publicos de la ciencia también subrayan que el capital educativo y la
posicion social se relacionan con oportunidades desiguales de acceso a
informacién y participaciéon cultural asociada a la ciencia, reforzando la
pertinencia de analizar determinantes sociales del consumo informativo
(Polino, 2019).

La literatura sobre percepcion publica y comunicaciéon de la ciencia reconoce
que el consumo informativo en ciencia y tecnologia constituye una dimension
relevante de la cultura cientifica y de los procesos de apropiacion social del
conocimiento, en tanto refleja las oportunidades y practicas mediante las
cuales la ciudadania accede a informacidén especializada (RICYT, 2015; Polino y
Castelfranchi, 2019). En este marco, diversos estudios han mostrado que el
nivel de consumo de informacion sobre ciencia y tecnologia se asocia con
factores sociodemograficos, econdmicos y culturales, entre los que destacan
el nivel educativo, la edad, el género, el nivel socioecondmicoy la participacion
politica, entre otros (Miller, 2010; Polino y Castelfranchi, 2019).

En el contexto peruano, el andlisis de estos factores adquiere especial
relevancia debido a la limitada evidencia empirica disponible desde un
enfoque multidimensional. En particular, la realizacién de la Primera Encuesta
Nacional de Percepcion Social de la Ciencia y la Techologia (ENPSCyT) 2024
representa una oportunidad inédita para estudiar los patrones de consumo
informativo de CyT y sus principales determinantes en la poblacién urbana del

1 | DETERMINANTES DEL CONSUMO INFORMATIVO DE CIENCIA Y TECNOLOGIA EN LA POBLACION URBANA PERUANA: EVIDENCIA DE LA ENPSCYT 2024



pais. Esta nueva evidencia contribuye a comprender las brechas en el acceso
a la informaciéon cientifica, lo cual resulta fundamental para fortalecer el
diseno de politicas publicas e impulsar los objetivos estratégicos de la Politica
Nacional de Ciencia, Tecnologia e Innovacién al 2030 (POLCTI 2030),
orientados a promover la apropiacion social de la ciencia y la tecnologia,
fortalecer la cultura cientifica y reducir las desigualdades territoriales.

Por tanto, el estudio tiene como principal objetivo analizar los factores
sociales, econdmicos, demograficos y politicos que influyen en el consumo
informativo de cienciay tecnologia en la poblacién urbana del Peru, utilizando
la ENPSCyT 2024. Para lograrlo, en el marco de un enfoque cuantitativo, se
emplean modelos de regresion logistica para identificar los factores que
influyen en dicho tipo de consumo. Con ello, se espera aportar evidencia
empirica que sirva de base para fortalecer la cultura cientifica en el pais, cerrar
las brechas existentes y promover una ciudadania mas informada vy
comprometida con el desarrollo basado en el conocimiento. Seguida de esta
introduccion, en el capitulo 2 se aborda el consumo informativo de cienciay
tecnologia y su medicidon en la region, en el capitulo 3, se presentan los
antecedentes del estudio, en el capitulo 4 se plantea la metodologia. En el
capitulo 5 se presentan los resultados, y, finalmente, en el capitulo 6 se
presentan conclusionesy las implicancias de politica.
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1. EL CONSUMO INFORMATIVO
EN CIENCIA Y TECNOLOGIA

a. La medicion del consumo en Ciencia Yy
Tecnologia

Godin (2002) identifica dos tradiciones principales en la medicion de cienciay
tecnologia: una académica, basada en teorias econédmicas y bibliométricas, y
otra institucional, sustentada por organismos como la UNESCOy la OCDE, que
desarrollan indicadores para evaluar el proceso completo de innovacion,
desde la invencion hasta la difusion y adopcion. Sehala Godin que, la
estadistica en el campo de la ciencia y la tecnologia tiene una larga historia
que comenzod, en los anos 60 del siglo XX con la medicidn de recursos
humanos, instituciones y recursos dedicados a la investigacion y desarrollo
(1+D) (Godin, 2010).

Diversos organismos internacionales han desarrollado marcos metodoldgicos
para medir la ciencia, la tecnologia y la innovacion, con el fin de garantizar
comparabilidad entre paises y la validez estadistica en los indicadores. El
Manual de Frascati de la Organizacion para la Cooperacion y el Desarrollo
Econdmicos (OCDE, 2015) establece los lineamientos para cuantificar la
investigacion y desarrollo experimental (I1+D), considerando gasto, personal y
sectores ejecutores. Complementariamente, el Manual de Oslo (OCDE vy
Eurostat, 2018) proporciona la metodologia para captar actividades de
innovaciéon en productos, procesos y organizacion mediante encuestas
empresariales. Por su parte, y de manera mas especifica, la Unidn
Internacional de Telecomunicaciones (UIT,2020) ha elaborado directrices para
medir el accesoy uso de tecnologias de la informacion y la comunicacion (TIC)
en hogares e individuos, aportando indicadores sobre consumo tecnoldgico.

Desde otro enfoque, el Manual de Antigua (RICYT, 2015) tiene como propdsito
principal desarrollar una metodologia comun para medir la percepciéon
publica de la ciencia y la tecnologia en Iberoamérica, cuyo objetivo es
armonizar las encuestas nacionales que captan actitudes, intereses, habitos
informativos y valores ciudadanos hacia la ciencia, la tecnologia y la
innovacion, permitiendo analizar la cultura cientificay el grado de apropiacion
social del conocimiento.

Por lo anterior, la medicion del consumo informativo en ciencia y tecnologia
se ha abordado tradicionalmente desde dos enfoques complementarios: los
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meétodos objetivos y los métodos basados en percepcion. Los primeros se
centran en la recopilacion de datos observables —como registros digitales,
trazas de navegacidn web, analisis de redes sociales o métricas de
audiencias— que permiten cuantificar con precision la frecuencia, intensidad
y diversidad del consumo de contenidos cientificos (Vilgis et al., 2024). Sin
embargo, su principal limitacion radica en el acceso restringido a bases de
datos de medios y redes, la proteccién de la privacidad y la dificultad de
interpretar la motivacion o comprensién cognitiva detras del consumo
informativo (Coria y Garcia-Garcia, 2022).

En contraste, los métodos de percepcidn —principalmente encuestas
nacionales o estudios de opinion— indagan cémo las personas declaran
informarse, qué tan interesadas se sienten y qué grado de comprension o
confianza manifiestan hacia las fuentes de informacién cientifica (INEGI, 2018;
ANID, 2022; CONCYTEC, 2024). Su fortaleza radica en que permiten captar
dimensiones subjetivas del fendmeno —como actitudes, valores o
credibilidad percibida— que no son observables mediante trazas digitales
(Polino, 2019). Ademas, posibilitan la comparabilidad internacional gracias a
cuestionarios estandarizados, como los usados en las series ENPECYT-México,
ENPSCyT-Chile o el Eurobarometer 516 de la Unién Europea. No obstante,
presentan desventajas derivadas de los sesgos de autoinforme, el recuerdo
selectivo y la sobre- o subestimacion del propio consumo, lo que puede
distorsionar la magnitud real del interés social por la ciencia (FECYT, 2025).

b. El Indice de Consumo en Ciencia y Tecnologia
en América Latina

El indice de Consumo en Ciencia y Tecnologia5 (ICIC) es uno de los ejemplos
de indicadores recomendados por el Manual de Antigua (RICYT, 2015). Se trata
de una medida resumen que permite evaluar la regularidad de las practicas
informativas sobre ciencia y tecnologia y ubicar a cada persona en un rango
que representa la intensidad con la cual accede o consume informacion
especializada (Polino y Castelfranchi, 2017).

El indice de Consumo Informativo sobre Ciencia y Tecnologia (ICIC) se
muestra como una alternativa metodoldgica capaz de captar multiples
dimensiones del acceso y consumo de informacion especializada. Construido
a partir de variables obtenidas en encuestas nacionales y longitudinales, el

5 La definicion operativa del ICIC se muestra en el capitulo de metodologia del presente estudio.
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ICIC permite detectar tendencias temporalesy realizar comparaciones a nivel
de paises, incorporando diferentes medios de comunicacién como fuentes de
informacion cientifica (Polino y Castelfranchi, 2017).

La construccion del indice ICIC se fundamenta en diversas metodologias
estadisticas que garantizan su validez y consistencia como indicador del
consumo informativo en ciencia y tecnologia (Polino y Castelfranchi, 2017). La
version mas simple, segun estos autores, es la de obtenerlo como indicador
aditivo, es decir, como el resultado de la suma de las puntuaciones de las
variables originales. Esta suma podria ser ponderada o no. Entre otras
metodologias se sefala a la de analisis factorial, que revela una estructura
unidimensional en las variables que componen el indice, indicando que
miden una misma variable latente relacionada con la conducta informativa.
Ademas, en opinidn de sus autores, el indice ha sido validado mediante
analisis de correlacidon que muestran una alta consistencia interna, avalada
por un coeficiente alfa de Cronbach significativo (Polino y Castelfranchi, 2017).

Dicho indicador ha sido uno de los referentes para estudios comparativos en
Ameérica Latina. Estudios comparados sobre percepcion publica de la ciencia
en distintas regiones del mundo (Bauer et al,, 2019) coinciden en sefalar que,
aungue existe un alto interés por la ciencia y la tecnologia, el consumo de
informacion cientifica aun es limitado y dependiente de medios tradicionales.
Por ejemplo, en México, la ENPECYT (2018) mostrd que las revistas (48,7%) y
los periddicos (43,8%) son las principales fuentes de informacion, seguidas por
la television (26,6%) y la radio (9,7%), mientras que solo una minoria recurre a
plataformas digitales para informarse (INEGI y CONACYT, 2018). En Argentina,
el 51 % de la poblacion declaré tener poca informacién sobre ciencia y
tecnologia, a pesar de que el 64 % manifestd alto interés en estos temas,
evidenciando una brecha entre el interés y el acceso efectivo a contenidos
especializados (Ministerio de Ciencia, Tecnologia e Innovacion [MINCyT], 2021).

De forma similar, el Eurobarémetro 516 (Comision Europea, 2021) hallé que el
63 % de los europeos obtiene informacion cientifica por television, seguido de
redes sociales (29 %) y prensa digital o impresa (24 %). Chile, en su tercera
Encuesta Nacional de Percepcion Social de la Ciencia y Tecnologia (Ministerio
de Ciencia, Tecnologia, Conocimiento e Innovacion [MINCTI], 2023), confirmo
la persistencia de un consumo informativo mediado por el entorno cotidiano,
donde las practicas de lectura cientifica y buUsqueda de contenidos
especializados son mas frecuentes entre los grupos con mayor nivel
educativo. En conjunto, los resultados reflejan que el consumo de informacioén
cientifica continda anclado en los medios convencionalesy que la apropiacién
critica del conocimiento depende significativamente del capital cultural y
educativo de la poblacion.
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En el caso peruano, la Primera Encuesta Nacional de Percepciéon Social de la
Cienciay la Tecnologia (ENPSCyT 2024) muestra que el consumo informativo
sobre ciencia y tecnologia constituye un desafio para el fortalecimiento de la
cultura cientifica en el pais. Si bien alrededor de cuatro de cada diez personas
manifiestan interés por estos temas, prevalece una percepcion de escasa
informacion disponible, puesto que la mayoria de la poblacién se considera
poco o nada informada. En consonancia con ello, los habitos de consumo
informativo presentan una intensidad relativamente baja, predominando
niveles bajos y medios de acceso a contenidos cientificos y tecnoldgicos
(CONCYTEC, 2026). Estos resultados evidencian la necesidad de comprender
los factores asociados al consumo informativo de ciencia y tecnologia, dado
su potencial impacto en la comunicacién publica de la ciencia y en el disefio
de politicas orientadas al fortalecimiento de la cultura cientifica en el Peru.
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2. ANTECEDENTES

La literatura sobre percepcién publica y comunicacion de la ciencia aborda
una diversidad de constructos relacionados con la interaccion entre la
ciudadania y el conocimiento cientifico, entre ellos el interés, las actitudes, las
percepciones, las predisposiciones, los comportamientos y el consumo
informativo. Aunque estos conceptos mantienen vinculos tedricos vy
empiricos, representan dimensiones diferenciadas de la relacién entre ciencia
y sociedad y no deben considerarse equivalentes ni asumir relaciones
causales directas entre si (Ajzen, 1991; Fishbein & Ajzen, 2010).

Desde las teorias contemporaneas del comportamiento, las conductas
individuales se encuentran influenciadas por multiples factores, incluyendo
creencias, normas sociales y percepciones de control, de modo que variables
como el interés o las actitudes hacia la ciencia pueden asociarse con
determinados patrones de consumo informativo, pero no explicarlos de
manera exclusiva. En el ambito de la comunicacién publica de la ciencia, esta
complejidad se refleja en el analisis conjunto de dimensiones como el interés,
la informacioén, la participaciéon y las practicas culturales vinculadas a la ciencia
y la tecnologia (National Academies of Sciences, Engineering, and Medicine,
2017, Polino & Castelfranchi, 2019).

En este contexto, el presente estudio centra su atenciéon en el consumo
informativo sobre ciencia y tecnologia como una dimensién especifica de la
relacion entre la ciudadania y la actividad cientifico-tecnolégica,
aprovechando las posibilidades analiticas que ofrece la ENPSCyT 2024. Al
mismo tiempo, se reconoce que futuras investigaciones podrian profundizar
en la interaccidon entre este y otros constructos conductuales mediante
modelos tedricos y mediciones mas especificas. En adelante, el analisis
conceptual expuesto se organiza en torno a diversos factores que, segun la
literatura especializada, determinan el consumo informativo en ciencia y
tecnologia. Tras situar la relevancia del fendmeno en su dimensién social y
comunicacional, los apartados siguientes profundizan en cada una de las
variables explicativas identificadas —educacion, edad, género, nivel
socioecondmico, contexto geografico y orientacién politica—, explorando su
incidencia y las interrelaciones que configuran los patrones de acceso y
apropiaciéon del conocimiento cientifico. Esta estructura ayuda a vincular la
reflexion tedrica con el objetivo del estudio, estableciendo las bases analiticas
necesarias para la posterior contrastacion empirica.
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Educacion y alfabetizacion cientifica

Las personas con mayores niveles de conocimiento cientifico y comprension
de conceptos basicos tienden a buscar con mayor frecuencia informacion
relacionada con temas cientificos, a utilizar medios especializados, y a
participar activamente en discusiones sobre cienciay tecnologia. Esta relacion
refleja no solo una mayor capacidad para procesar informacién compleja, sino
también una disposicién mas critica y comprometida hacia el conocimiento.
En China, por ejemplo, Wu et al. (2018) evidenciaron que a medida que
aumenta el nivel educativo formal, se incrementan también las competencias
cognitivas necesarias para comprender conceptos cientificos y aplicar el
pensamiento critico frente a temas complejos relacionados con la ciencia y la
tecnologia.

En el contexto latinoamericano, Polino y Castelfranchi (2019) evidencian, a
partir de un analisis comparativo regional, que el nivel educativo constituye
un factor determinante en el consumo informativo de ciencia y tecnologia.
Especificamente, se identifica que las personas con estudios superiores
exhiben una mayor propensién a alcanzar niveles medios y altos en el indice
de Consumo Informativo en Ciencia y Tecnologia (ICIC), en contraste con
quienes solo cuentan con educacidn basica, quienes presentan niveles
considerablemente mas bajos de consumo informado.

Aungque comunmente se asume gue un mayor nivel educativo o de
alfabetizacion cientifica conduce a actitudes mas favorables hacia la ciencia,
diversas investigaciones han demostrado que esta relacién no siempre es
directa ni universal. En contextos ideoldégicamente polarizados, las creencias
previas y las identidades culturales influyen de manera significativa en la
forma en que las personas procesan la informacion cientifica. Drummond y
Fischhoff (2017) advierten que, en temas controversiales como investigacion
con células madre, el Big Bang y la evolucidn humana, un mayor nivel
educativo no necesariamente reduce el escepticismo, sino que puede
amplificar la polarizacion. En la misma linea, Hamilton et al. (2015) analizaron
la confianza en cientificos sobre temas como cambio climatico y vacunas en
Estados Unidos, encontrando que las diferencias partidarias se vuelven mas
marcadas a medida que aumenta el nivel educativo: los simpatizantes del Tea
Party®, incluso con altos niveles de educacién, confian menos que sus
contrapartes demadcratas con menor educacion.

& Movimiento gue surgié en Estados Unidos a finales de 2007, caracterizado por su defensa de la austeridad
fiscal gubernamental, el gobierno limitado y la economia de libre mercado. (Traduccion de
https://www.ebsco.com/research-starters/politics-and-government/tea-party-activism-overview)
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Estos hallazgos sugieren que el conocimiento cientifico, por si solo, no
garantiza una mayor aceptacién de la ciencia; mas bien, es necesario
considerar los contextos sociales, culturales e ideolégicos en los que se
produce y circula la informacion.

Edad, ciclo de vida y generaciones

La edad constituye un factor relevante para comprender la relacién de las
personas con la ciencia y la tecnologia a lo largo de su trayectoria educativa,
aungue la evidencia disponible no permite establecer una asociacién directa
entre menor edad y mayor consumo informativo de CyT. La literatura sugiere,
mas bien, que las experiencias formativas y los entornos educativos durante
la infancia y la adolescencia contribuyen al desarrollo de la identidad cientifica
Yy a una mayor vinculacion con actividades relacionadas con la ciencia. En este
sentido, Vincent-Ruz y Schunn (2018) encuentran que la identidad cientifica
es un constructo diferenciado de otras actitudes, como el interés o las
creencias de competencia, y que desempefna un papel importante en la
participacion de estudiantes de educacion secundaria en experiencias
cientificas opcionales. De manera complementaria, Lynch et al. (2018)
destacan que los contextos educativos inclusivos pueden constituir
estructuras de oportunidad que favorecen el desarrollo de conocimientos,
habilidades, redes y disposiciones hacia las disciplinas STEM.

Aunque la alfabetizacion cientifica y el consumo informativo de ciencia y
tecnologia constituyen dimensiones relacionadas de la cultura cientifica,
ambos conceptos No son equivalentes. La alfabetizacién cientifica se refiere a
la capacidad de comprender conceptos y procesos cientificos y de utilizar
evidencia para la toma de decisiones, mientras que el consumo informativo
alude a las practicas mediante las cuales las personas acceden a contenidos
sobre ciencia y tecnologia a través de distintos mediosy formatos (Miller, 1998,
2004; National Academies of Sciences, Engineering, and Medicine, 2017). En
consecuencia, un mayor consumo de informacién cientifica no implica
necesariamente mayores niveles de alfabetizacion cientifica, del mismo modo
gue una persona con elevada alfabetizacion cientifica puede no mantener
habitos frecuentes de consumo informativo.

En este contexto, los estudios sobre alfabetizacion cientifica aportan
elementos Utiles para comprender los factores asociados a la relacion entre la
ciudadania y la ciencia. Asi, Miller (1998, 2004) observa que las generaciones
mMas recientes en Estados Unidos presentan niveles significativamente mas
altos de alfabetizacion cientifica que las generaciones mayores, incluso
controlando variables educativas, lo que sugiere un efecto importante del
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contexto histérico y educativo. De manera complementaria, Ren et al. (2022)
encuentran que la contribucién de la edad varia a lo largo del ciclo de vida,
mostrando una relacion en forma de U invertida relativamente suave, positiva
hasta aproximadamente los 35 anos y negativa a partir de esa edad. Si bien
estos resultados se refieren a la alfabetizacion cientifica y no directamente al
consumo informativo de CyT, sugieren que las experiencias educativas y las
oportunidades de interaccién con la ciencia a lo largo de la vida podrian influir
en distintas dimensiones de la cultura cientifica, entre ellas las practicas de
acceso y consumo de informacion cientifica.

Por otro lado, la edad puede interactuar con el tipo de medio de consumo
informativo en CyT. En el contexto contemporaneo, los ciudadanos recurren a
una combinacidn de canales medidticos para informarse sobre ciencia y
tecnologia, y estos comportamientos varian segun la edad. Por un lado,
investigaciones como las de Bonsaksen et al. (2024) en adultos de cuatro
paises revelan que los jovenes dedican mas tiempo a redes sociales que otros
grupos etarios y reportan un consumo de informacioén relacionada con salud
y ciencia mas frecuente en plataformas digitales. Asimismo, un estudio
basado en el proyecto europeo CONCISE (Warwas et al.,, 2021) encontré que
los jévenes (18-34 anos) hacen un uso intensivo de sitios web y redes sociales
para formarse opiniones sobre temas cientificos, mucho mas que adultos
mayores (55+), quienes dependen en mayor medida de medios tradicionales.
De lo anterior se encuentra que distintos grupos etarios utilizan medios
distintos para el consumo informativo en ciencia y tecnologia.

Género y desigualdades estructurales

Las diferencias de género en la percepcion y consumo de informacion
cientifica también han sido ampliamente documentadas. De acuerdo con
Kontolatou (2025), existen patrones de consumo diferenciados por género,
donde las preferencias y los tipos de contenido consumido varian: los
hombres suelen inclinarse hacia contenidos de noticiasy tecnologia, mientras
que las mujeres comparten una perspectiva mas social o educativa, lo que
puede reflejarse en una menor exposicion a contenido cientifico. El estudio
realizado por Landrum (2021), centrado en el uso de plataformas digitales,
evidencia que existe una notable diferencia en la participacion activa con
contenidos cientificos: los hombres tienden a interactuar mas con este tipo de
contenidos y a consumirlos con mayor frecuencia, mientras que las mujeres
presentan motivaciones mas instrumentales y un consumo mas orientado a
aplicaciones practicas.
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Paralelamente, el estudio de Steinke et al. (2024) sobre consumo de
contenidos cientificos en medios digitales ha identificado una brecha de
participacion y acceso, en la que las mujeres, a pesar de mostrar interés, son
Menos propensas a consumir o interactuar con contenidos populares de
ciencia. Estas diferencias se atribuyen a factores como estereotipos de género,
menores oportunidades de acceso a plataformas relevantes y la falta de
representatividad de mujeres en contenidos cientificos. Esto sugiere que las
desigualdades de género en el consumo de CyT estan mediadas por factores
estructurales mas que por predisposicion individual.

Nivel socioecondmico y contexto geografico

Diversos estudios sugieren que el nivel socioecondmico (NSE) constituye un
factor relevante para comprender las diferencias en el acceso y la interaccion
de las personas con la informacion cientifica y tecnoldgica. En este sentido,
Polino (2019) sefhala que tanto el capital educativo como el NSE se asocian con
mayores niveles de interés y actitudes mas favorables hacia la ciencia, la
tecnologia, la salud y el medio ambiente, factores que pueden influir en las
oportunidades de accesoy apropiacion de contenidos cientificos; en la misma
linea, Polino, Massarani y Dawson (2024) muestran que la desigualdad social
condiciona la participacién en actividades de cultura cientifica en América
Latina. Estos resultados sugieren que las personas pertenecientes a estratos
socioecondmicos mas altos suelen disponer de mayores recursos y
oportunidades para relacionarse con informacién sobre ciencia y tecnologia,
aungque la forma en que estas condiciones se traducen en patrones
especificos de consumo informativo depende también de otros factores
individuales y contextuales.

Estudios empiricos sobre habilidades digitales y uso de tecnologias también
respaldan la relevancia del NSE en la apropiacién de contenidos cientificos.
Por ejemplo, investigaciones sobre alfabetizacion en TIC muestran que el
desempeno en competencias digitales se correlaciona positivamente con el
estrato social (Scherer et al,, 2019; Straubhaar et al., 2012), lo que impacta a su
vez en la capacidad de buscar, interpretar y consumir informacioén cientifica
en entornos digitales. En conjunto, esta evidencia sugiere que las
desigualdades socioecondmicas generan efectos combinados: condicionan
tanto el interés como el acceso y la calidad del consumo informativo en CyT.

El entorno social es otro determinante en el acceso y apropiaciéon de la
informacion cientifica. Plaza de la Hoz et al. (2024) mencionan que los
entornos con mayor pobreza y precariedad digital muestran restricciones
estructurales (como limitada conectividad, baja calidad educativa y falta de
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infraestructura tecnoldgica). Esto se traduce en que el consumo informativo
en ciencia se transforma en un privilegio de sectores mas favorecidos.

Orientacion politica y confianza en la ciencia

La orientacidon politica se entiende como una expresion autoinformada que
resume el sistema de creencias sociales, politicas y econdmicas de una
persona sobre el funcionamiento y la organizacién de la sociedad. Es decir,
representa la posicién ideoldgica que un individuo adopta frente a temas
como igualdad, cambio social o estructura econdémica (Dimdins et al., 2023).

Diversas investigaciones han sefnalado que la orientacién hacia los asuntos
publicos podria asociarse positivamente con mayores niveles de exposicion a
contenidos relacionados con la ciencia y la tecnologia. En este sentido, Sturgis
y Allum (2004) sostienen que el conocimiento politico se vincula con una
mayor disposicion a consumir y valorar informacion cientifica, lo que sugiere
que las personas con mayor interés por los asuntos de interés publico tienden
a involucrarse también en temas relacionados con la ciencia y la tecnologia.
Esta relacidn no implica necesariamente una participacion o activismo en la
esfera politica, sino una mayor disposicidon a buscar, procesar y utilizar
informacion relevante para comprender y participar en debates de interés
social.

Wen y Chen (2024) encontraron que, aungue la orientacioén politica no fue el
predictor mas fuerte del apoyo a tecnologias emergentes como la IA, las
personas con valores ideoldgicos claros y un mayor interés en ciencia
consumen informacién cientifica con mas frecuencia. Ademas, su estudio
sugiere que el efecto ideoldgico se fortalece en contextos donde la presencia
institucional o mediatica de tecnologia es mas prominente, evidenciando que
la orientacion politica puede moderar la exposicion y valoracion de contenidos
informativos cientificos.

La ciencia es crucial para la toma de decisiones basada en la evidencia. La
confianza publica en los cientificos puede ayudar a los responsables de la
toma de decisiones a actuar con base en la mejor evidencia disponible,
especialmente durante las crisis. Sin embargo, en los ultimos anos, la
autoridad epistémica de la ciencia se ha visto cuestionada, lo que ha generado
preocupacion por la baja confianza publica en los cientificos y por la difusiéon
de demandas de corte populista hacia la ciencia (Mede y Schafer, 2020).

Cologna et al. (2025) analizan la problematica de la baja confianza publica en
los cientificos mediante una encuesta en 68 paises con 71.922 participantesy
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encuentran que, en la mayoria de los paises, la mayoria de las personas
confian en los cientificos y estan de acuerdo en que estos deberian participar
mMas en la sociedad y en la formulacién de politicas. Asimismo, el documento
destaca que incluso una minoria de personas (en torno a un 25%, por ejemplo)
qgue desconfian de los cientificos puede tener un impacto negativo en la
consideracién de la evidencia cientifica en las decisiones publicas y en la
politica.

En América Latina, la confianza en la ciencia también ha sido moldeada por
narrativas politicas y por el rol que han jugado los cientificos en procesos de
transformacion social. Durante la pandemia, por ejemplo, se registré un
aumento en la valoracion positiva hacia la ciencia y los cientificos, aunque
también surgieron discursos negacionistas alimentados por redes sociales y
actores politicos (Sigolo et al., 2023).

El conjunto de estudios revisados permite establecer que el consumo
informativo en CyT responde a una compleja interaccion de factores
educativos, demograficos, econdmicos, regionales y politicos. Comprender
estas dimensiones es clave para orientar intervenciones efectivas en
comunicacion publica de la ciencia, especialmente en contextos de alta
desigualdad como el peruano. La investigacidn en curso se sitUa dentro de
esta tradicion, buscando aportar evidencia empirica sobre los factores que
influyen en un mayor consumo informativo y contribuir a una estrategia de
divulgacion cientifica inclusiva y basada en evidencia.
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3. METODOLOGIA

a. Fuente de datos

La informacién utilizada en este estudio proviene de la | Encuesta Nacional de
Percepcion Social de la Ciencia y la Tecnologia en el Peru 2024 (ENPSCyT
2024), ejecutada por el Concytec, que tiene como objetivo principal analizar el
conocimiento y la valoracién que tiene la poblacién sobre la ciencia y la
tecnologia en el pais, asi como examinar su apreciacién y formas de
participacion.

Eldiseno muestral de la | Encuesta Nacional de Percepcion Social de la Ciencia
y la Tecnologia del Peru 2024 se estructuré para obtener resultados
estadisticamente representativos de la poblacion urbana adulta del pais. La
encuesta se aplico a 3.214 personas de 18 afos o mas, residentes habituales de
viviendas particulares en 12 departamentos con mayor poblacidon urbana
(incluyendo Lima y Callao). La muestra fue disehada para garantizar
estimaciones confiables segun dominio geografico, género, edad, nivel
educativo y nivel socioeconémico, permitiendo analisis comparativos entre
grupos poblacionales (CONCYTEC, 2026). El trabajo de campo se realizé entre
junio y agosto de 2024, constituyendo una linea de base para el seguimiento
periddico de indicadores de percepcion social de la ciencia y tecnologia en el
Perd.

b. Poblacion de estudio

La poblacion objetivo de la ENPSCyT 2024 estuvo conformada por personas
de 18 anos o mas residentes en zonas urbanas del pais. La seleccion del
participante fue aleatoria con reemplazo a nivel de vivienda y alcanzé un
margen de error de +1,98 % para las estimaciones a nivel nacional. La cobertura
territorial de la ENPSCyT 2024 incluye zonas urbanas de doce departamentos,
incluyendo la Provincia Constitucional del Callao dentro del dominio del
departamento de Lima.
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C. Definicion operacional

Para el andlisis cuantitativo se construyeron las variables del modelo a partir
de definiciones operacionales que permitieran capturar con precision las
dimensiones relevantes vinculadas al consumo informativo sobre ciencia y
tecnologia.

Construcciony validacion del indice de Consumo Informativo
en CyT (ICIC)
La variable dependiente del estudio corresponde al nivel de consumo

informativo en ciencia y tecnologia cuya metodologia de calculo se presenta
en la ficha de la ENPSCyT 2024 (CONCYTEC, 2026)

Este indice sintetiza la frecuencia declarada de practicas informativas
relacionadas con contenidos cientificos y tecnolégicos a través de diversos
medios de comunicacién. Para su elaboracién, se consideraron seis
indicadores fundamentales derivados de las siguientes preguntas del
cuestionario:

i) ¢Mira programas o documentales de televisidon sobre ciencia,
tecnologia o naturaleza?

ii)  ¢Lee las noticias cientificas que se publican en los diarios?

iii) ¢Escucha programas o secciones de radio que tratan temas
cientificos o tecnoldgicos?

iv) ¢Lee revistas de divulgacion cientifica?
V)  ¢Lee libros de divulgacion cientifica? Y

vi)  ¢Usa Internet para buscar informacion cientifica?

De acuerdo con la ficha técnica de la encuesta, cada item fue recodificado de
acuerdo con la frecuencia reportada por el encuestado, utilizando escalas de
0,0,5y 1, ordenados de menor a mayor intensidad, y posteriormente, se realizd
la sumatoria de los seis items.

Formalmente, el ICIC para el individuo i se define como:

6
ICICiZZCij' CUE{O,OSyl}

j=1
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Donde ¢;; es una variable indicadora que toma valor 1 si la respuesta indica
alto consumo; 0,5 si la respuesta indica consumo medio y O si la respuesta
indica bajo consumo o no respuesta; a través del canal j (j = 1: television, 2:
diarios, 3: radio, 4: revistas, 5: libros, 6: internet). En ese sentido, el ICIC tiene un
rango tedrico de 0 a 6y captura la amplitud del repertorio informativo en CyT,
es decir, la diversidad de canales a través de los cuales una persona accede a
informacion cientifica.

En cuanto a los niveles, los valores del ICIC? se calculan considerando:

a. ICIC = BajosiICICO< 1
b. ICIC=MediosiICIC>1y<4
c. ICIC=AltosiICIC_SUMA > 4

El indice de Consumo Informativo en Ciencia y Tecnologia (ICIC) fue
operacionalizado como una variable dicotdmica con el propdsito de distinguir
entre individuos con niveles relativamente bajos y aquellos con niveles al
menos moderados de consumo informativo de CyT. Esta decisidon
metodoldgica responde tanto a criterios sustantivos como estadisticos. Desde
una perspectiva analitica, la dicotomizacidn facilita la interpretacién de los
resultados y la identificacion de los factores asociados a una mayor insercion
en las practicas de consumo informativo, aspecto particularmente relevante
para el diseno de politicas publicas. Asimismo, considerando que la categoria
de alto consumo representa una proporcién reducida de la muestra, el uso de
una variable binaria contribuye a obtener estimaciones mas estables y
robustas. No obstante, con el fin de evaluar la sensibilidad de los resultados
frente a esta decision de modelamiento, también se estimd una
especificacion mediante un modelo logit ordinal utilizando las tres categorias
originales del ICIC, cuyos resultados mostraron un patrén consistente con las
estimaciones principales, reforzando la robustez de los hallazgos.

Validacion por consistencia interna: alfa de Cronbach

Para evaluar la fiabilidad del ICIC como constructo unidimensional, se estimé
el coeficiente alfa de Cronbach (Cronbach, 1951). Este coeficiente mide la
consistencia interna de un conjunto de itemsy se define como:

7 La validez de este indice fue verificada mediante analisis de componentes principales (ACP), obteniendo
un resultado de 54,8% que confirma la presencia de un Unico factor que explica la mayor parte de la
variabilidad.
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donde K = 6 es el numero de items, ¢? es la varianza del item J, y o%r es la
varianza total del ICIC. El valor obtenido fue a = 0,817. Este valor se situda por
encima del umbral convencional de 0,70 (Nunnally, 1978), por lo que, presenta
una consistencia interna alta. Los items muestran correlaciones item-test
elevadas (en un rango de 0,687-0,757) y correlaciones item-rest moderadas
(en un rango de 0,562-0,640), lo que indica que cada pregunta contribuye de
forma adecuada al constructo. Asimismo, el alfa si se elimina un item, oscila
entre 0,779 y 0,799, sin mejoras sustantivas respecto al alfa total, por lo que se
justifica mantener los seis items en la escala (Anexo 1).

Por lo anterior, los canales evaluados, desde la television abierta hasta internet,
representan medios con audiencias, formatos y légicas de produccion muy
distintas, lo que naturalmente reduce las correlaciones interitems.

Variables de Control e Interacciones

Las variables sociodemograficas se construyeron a partir de los moédulos de la
ENPSCyT 2024. El nivel educativo alcanzado se recodificé en tres categorias —
sin nivel o primaria, secundaria y superior—, agrupando la educacién inicial y
primaria en la primera categoria, la secundaria en la segunda, y la educacién
técnicay universitaria (incompleta o completa) y de posgrado en la tercera; se
toma como referencia la categoria de menor nivel (sin nivel o primaria). La
etapa de vida se definid a partir de la edad en tres grupos: joven (18 a 29 anos),
adulto (30 a 59 anos) y tercera edad (60 anos a mas). El sexo se codificé como
variable binaria (varén y mujer) y el nivel socioecondmico se agrupd en tres
estratos (bajo, medio y alto) a partir de la clasificacion socioeconémica de la
encuesta. A continuacion, se describen la ocupacion, la incidencia de pobreza
urbanay la orientacion politica.

Con el objetivo de capturar diferencias en la exposicion estructural a
contenidos cientificos y tecnoldgicos desde el entorno laboral, se construyd
una variable categdrica de ocupacion o actividad a partir de la pregunta
referida al sector de ocupacion de la ENPSCyT 2024 (P46). Siguiendo la nocion
de complejidad sectorial de Castellacci (2008), se definié como actividad
compleja al empleo en sectores con mayor demanda de calificacion técnicay
contenido de conocimiento —mineria e hidrocarburos, industria
manufacturera, electricidad, gas y agua, finanzas y seguros, administracion
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publica, y educacion y salud—, y como actividad no compleja al empleo en la
actividad agropecuaria, la construccién, el comercio y la hoteleria, el
transporte y las comunicaciones, el servicio doméstico y otras actividades de
servicios. Afin de norestringir el estudio a la poblaciéon trabajadora y conservar
a la totalidad de los encuestados —incluidas las amas de casa y los
estudiantes—, se incorpord una tercera categoria, denominada poblacién no
ocupada, que agrupa a quienes no ejercen una actividad laboral (estudiantes,
amas de casa, pensionados o jubilados, personas enfermas o con
discapacidad y desempleados). De este modo, la variable ocupacioén distingue
tres categorias —no ocupada, no compleja y compleja— y mantiene la
cobertura de toda la muestra.

Esta operacionalizacion permite analizar el efecto de la insercion laboral sobre
el consumo informativo sin excluir a la poblacién inactiva. La categoria de
referencia es la poblacion no ocupada, de modo que los coeficientes de las
actividades no compleja y compleja expresan su contraste respecto de
quienes no trabajan; el contraste entre el empleo complejo y el no complejo
capta, a su vez, la intensidad cognitiva de la ocupacién efectivamente
desempenada.

Por otro lado, la variable incidencia de pobreza urbana fue construida con
base en los niveles de incidencia de pobreza urbana estimados a partir de la
Encuesta Nacional de Hogares (ENAHO) 2024 del Instituto Nacional de
Estadistica e Informatica (INEI). A partir de dichos valores, se calcularon
percentiles para clasificar a los departamentos segun su nivel de pobreza
relativa. Se definieron como regiones de baja pobreza aquellas ubicadas por
debajo del percentil 20 (p20), como regiones de alta pobreza aquellas que
superaron el percentil 80 (p80), y como regiones de mediana pobreza aquellas
comprendidas entre ambos umbrales.

Formalmente:

Pobreza(*** = 1(dpto; € [pyo,Ps0l); Pobrezal*® = 1 (dpto; > pgo)

Donde p20 y p80 son los percentiles 20 y 80 de la distribuciéon de tasas de
pobreza departamental. La clasificacion resultante es:

Baja pobreza (< p20, tasa < 15%): Lima, Arequipa, Ica, Tacna.

Mediana pobreza (p20-p80, tasa entre 15% y 35%). La Libertad,
Lambayeque, Junin, Cusco, Piura.
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Alta pobreza (> p80, tasa > 35%): Cajamarca, Huancavelica, Puno.

Sobre esa distribucion departamental se definieron puntos de corte
percentilares (p20 y p80), con el propdsito de identificar departamentos
ubicados en los extremos de menor y mayor pobreza relativa (baja pobreza:
<p20; alta pobreza: >p80), y un grupo intermedio (p20-p80). Este criterio es
empirico y reproducible, porque los umbrales se derivan de la distribucion
observada y permiten construir categorias comparables de contexto con
suficiente contraste analitico. Esta variable captura condiciones estructurales
del territorio —infraestructura comunicacional, densidad institucional, oferta
mediatica local— que condicionan el acceso a informacion cientifica
independientemente de la posicion socioecondmica individual.

La variable orientacion politica fue construida a partir de la autodefinicion
ideoldgica de los encuestados, entendida como una forma de expresion
ciudadana respecto a su posicion frente a los asuntos publicos. Para ello, se
empled la pregunta “;Como se definiria en términos politicos?”, cuyas
categorias incluian diversas orientaciones ideoldgicas, como izquierda,
derecha, centro y sus matices, asi como opciones de no identificacion. Se
considerd como poseedores de una orientacion politica a quienes declararon
alguna posicion ideoldgica explicita, mientras que agquellos que optaron por la
opcion “ninguna” fueron clasificados como personas que no declaran una
orientacion politica.

Esta operacionalizacion busca captar la existencia de una autoubicacion
politica como indicador de participacion e interés por los asuntos publicos,
independientemente de la orientacion ideoldgica particular, en linea con la
literatura que relaciona el involucramiento civico y el conocimiento politico con
una mayor disposicion a acceder y valorar informacion de interés social,
incluida la vinculada con la ciencia y la tecnologia (Sturgis & Allum, 2004).

Asimismo, a partir de dicha pregunta, la orientacion politica se emplea en su
forma dicotémica —declarar o no declarar una posicion ideoldgica—, tomando
como categoria de referencia a quienes no declaran orientacion. Esta variable
se incorpora a partir del Modelo 2 y se mantiene en los Modelos 3 y 4. De
manera complementaria, el Modelo 3 evalla si la educacion modera el efecto
de la orientacion politica mediante un término de interaccion.

La variable tipo de ocupacion o actividad, se construyd a partir de la pregunta
P46 de la ENPSCyT 2024, referida al sector de ocupacion (Castellacci, 2008). Se
clasificaron como actividades complejas la mineria e hidrocarburos, la industria
manufacturera, la electricidad, gas y agua, las finanzas y seguros, la
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administracion publica y los servicios de educacion y salud; como actividades
no complejas la agropecuaria, la construccion, el comercio y la hoteleria, el
transporte y las comunicaciones, el servicio doméstico y las otras actividades
de servicios; y como poblacion no ocupada a los estudiantes, las amas de casa,
los pensionados o jubilados, las personas enfermas o con discapacidad y los
desempleados. Unicamente se consideraron valores perdidos los casos sin
respuesta sobre el sector de ocupacion. EI Modelo 1 redne las variables
sociodemograficas y la ocupacion, y se estima con 3.077 observaciones; los
Modelos 2, 3y 4, que incorporan la variable orientacion politica, se estiman con
3.036 observaciones, debido a valores perdidos por no respuesta. El Modelo 4
incorpora la interaccion entre el nivel educativo y el tipo de ocupacion, con el
fin de evaluar si el efecto de la complejidad ocupacional sobre el consumo
informativo difiere segun el nivel educativo alcanzado.

A continuacion, se presenta la matriz operacional de las variables incluidas en
el estudio:
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Tabla 1

Matriz de operacionalizacion de las variables

VARIABLE TIPO CATEGORIAS / RANGO DESCRIPCION OPERACIONAL
. . 0 = Bajo Nivel de consumo informativo en temas cientificos y
Consumo informativo L L . . -
. . ) Dicotodmica . tecnoldgicos, medido a partir del Indice de Consumo
de ciencia y tecnologia 1= Medio/Alto

Informativo.

Nivel educativo

Categérica/Ordinal

1=Sin nivel/Primaria

2 = Secundaria

3 = Superior

Ultimo nivel educativo alcanzado por la persona encuestada.

Nivel socioecondmico

Categérica/Ordinal

1= NSE bajo

2 = NSE medio

3 =NSE alto

Segmento socioecondmico asignado segdn metodologia de
estratificaciéon de la muestra con base en el INEI.

Tipo de ocupacién o

Categérica/Multinomial

0= Poblacién no ocupada

1= 0Ocupacién o actividad no compleja

No ocupados: amas de casa, estudiantes, jubilados,
desempleados, etc.

Compleja: mineria, manufactura, electricidad,
finanzas, administracién publica, educacion y salud.

RV *
actividad No compleja: agropecuaria, construccién, comercio,
2 = Ocupacién o actividad compleja transporte, servicio doméstico y otros servicios.
, . L 0 = Hombre .
Género Dicotdmica 1= MU Género declarado por el encuestado.
= Mujer

Rango de edad

Categérica/Ordinal

1=Joven (de18 a 29 afos)

2 = Adulto (de 30 a 59 afos)

3 =Tercera edad (de 60 a mas afos)

Rango de edad de acuerdo con la edad reportada por la
persona entrevistada.

Incidencia de pobreza
urbana

Categérica/Ordinal

1= Proviene de regidn con baja incidencia

2= Proviene de regidén con mediana incidencia

3 = Proviene de regidén con alta incidencia

Clasificacién de regién segun nivel de la incidencia de
pobreza urbana en base a los reportado por el INEI

Orientacién politica

Dicotémica/Categdrica

0= No declara; 1= Declara una orientacion
politica

Autoidentificacién politica del entrevistado (P38), agrupada
en las posiciones del espectro ideoldégico o no declara
ninguna.
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d. Método

Para modelar la probabilidad de presentar un medio o alto nivel de consumo
informativo en ciencia y tecnologia en funcién de sus caracteristicas sociales,
econdmicas, demograficas y politicas, se emplea un modelo logit, dado que la
variable dependiente es de naturaleza dicotémica (1 = medio/alto consumo, y
O = bajo consumo).

El modelo logistico se basa en la funcidon logistica acumulada para representar
la relacién entre la probabilidad condicional de ocurrencia del evento y un
conjunto de variables independientes. Esta forma funcional es especialmente
adecuada cuando se desea evitar predicciones fuera del rango [0,1] y cuando
Nno se asume una relacion lineal entre la variable dependiente y las variables
explicativas.

Para el resultado de la variable dependiente binaria (o dicotdmica),
especificamos de la siguiente manera:

_ { 1 con probabilidad p
Y=o conprobabilidad 1 — p

El modelo logit asume que la probabilidad condicional que un individuo i
presente un consumo medio o alto en CyT, dado un vector de caracteristicas
observadas x;, esta determinada por la funcion logistica acumulada:

pi = PrlY; = 1 |X;] = F(x;B)

Donde F(.) es la especificacion de la funcion. El cual toma los valores que 0 <
p < 1,donde A(.) refiere a la funcion de distribucion acumulada.

X/ B
pi= PriYi = 11X] = AX/B) = ——r
En esta formulacion, Y; es la variable dependiente binaria que toma el valor 1
si el individuo reporta un consumo medio o alto de informacidn en ciencia y
tecnologia, y O en caso contrario. El vector X; es el vector de variables
explicativas: nivel educativo, edad, género, nivel socioecondmico, tipo de
ocupaciéon o actividad (no ocupada, no compleja y compleja), incidencia de
pobreza urbana (baja, medianay alta) y orientacién politica.

Con el fin de evaluar si los efectos del nivel educativo sobre el consumo
informativo de CyT difieren segun otras caracteristicas del individuo, se
incorporan términos de interaccién: entre la educacion y la orientacién
politica (Modelo 3) y entre la educacion y el tipo de ocupacion (Modelo 4). En
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el caso de la orientacion politica, la especificacion del modelo queda
expresada como:

pi = PrlY; = 1 |X;] = A(Bo + B1Educ; " + B,Pol; + pz(Educ; x Poly) + yZ;)

donde A(.) es la funcidn logistica acumulada y Z; incluye las demas variables
de control. En este contexto, el parametro p; captura el efecto moderador de
la orientacién politica sobre la relacién entre educacién y consumo
informativo. La interaccion entre la educaciéon y el tipo de ocupacién (Modelo
4) se especifica de manera analoga.

La estimacion del modelo se realiza mediante el método de maxima
verosimilitud, que consiste en encontrar el vector de parametros B que
maximiza la log-verosimilitud conjunta de las observaciones:

InL(B) = LiLy[y; - InAX(B) + (1 = Y)).In(1 — AX;B))]

Debido a la no linealidad del modelo, los coeficientes estimados no se
interpretan directamente como cambios marginales en la probabilidad,;
reflejan, en cambio, el cambio en el logaritmo del cociente de probabilidades
(log-odds) ante una variacion unitaria en la variable explicativa
correspondiente.

Efectos Marginales

Para facilitar la interpretacidon, se complementa el analisis con el calculo de
efectos marginales, los cuales representan el cambio en la probabilidad de
éxito asociado a un cambio en una variable explicativa, manteniendo
constantes las demas. El siguiente paso es determinar el efecto marginal del
cambio en un regresor sobre la probabilidad condicional de que y = 1. En
general, para el modelo de probabilidad (1), el efecto de un cambio en el j;
regresor se expresa como:

dPrly; = 1 1X;] Fox!
X P

Donde F'(:) es la densidad asociada a la funcién de distribucion acumulada.
Los efectos marginales varian segun el punto de evaluacion; en este estudio
se reportan efectos marginales promedio (AME), calculados para cada
observacion y promediados sobre la muestra.

La estimacién incorpora ponderadores muestrales y errores estandar
robustos para corregir posibles problemas de heterocedasticidad. Esta
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estrategia metodoldgica sigue los lineamientos planteados por Wooldridge
(2009) y Camerony Trivedi (2005) en su tratamiento de modelos con variables
dependientes limitadas.

Asimismo, dado que la ENPSCyT 2024 emplea un diseho muestral
probabilistico, estratificado y multietdpico por conglomerados, las
estimaciones econométricas incorporan las caracteristicas del disefo
complejo de la encuesta mediante el uso de factores de expansiéon, unidades
primarias de muestreo y estratos, utilizando procedimientos especificos para
datos de encuestas complejas. Esta especificacion permite obtener
estimadores consistentes y errores estandar adecuados al disefio muestral,
mejorando la validez de las pruebas estadisticas y de los intervalos de
confianza. Cada modelo se estima sobre la submuestra de personas con
informacion completa en las variables que incorpora: 3.077 observaciones en
elModelo 1y 3.036 en los Modelos 2 a 4, en funcidn de la ausencia de respuesta
en la ocupacion y en la orientacion politica. Tanto las estadisticas descriptivas
como los efectos estimados se calculan sobre la muestra expandida,
aplicando el factor de expansién de la encuesta.

Odds ratios

Complementariamente, los resultados se reportan como odds ratios (OR), que
expresan el cambio proporcional en las odds de consumo medio/alto:

ORy = exp(Br); 1Cosy, = exp(By £ 1.96 - SE)

Un OR > 1 indica que la categoria evaluada presenta mayor probabilidad de
consumo medio/alto respecto a la referencia; un OR < 1 indica menor
probabilidad. Los intervalos de confianza permiten evaluar la significancia
estadistica y la precisidon de las estimaciones.

Interpretacion de interacciones en modelos no lineales

En modelos logisticos, la interpretacion de interacciones requiere atencion
particular. La derivada cruzada del efecto de interaccidn educacion x
orientacion politica se evalla como:

0%P _
dEducy, - d0rientPol

AEduck[A(G i pol = 1) _A(GipOl :O)]

Es decir, el efecto se calcula como la diferencia en el efecto de la educacién
entre los grupos definidos por la variable con la que interactua —por ejemplo,
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entre quienes declaran y no declaran una orientacion politica, o entre los tipos
de ocupaciéon—, promediada sobre las demas covariables. En la practica, se
computan las probabilidades predichas para cada combinaciéon de las
variables de la interaccidn y luego se contrastan las diferencias.

a. Diagnodsticos del modelo

Capacidad discriminante: curvas ROCy AUC

La curva ROC grafica la sensibilidad contra 1 - especificidad para todos los
umbrales de clasificacion. El AUC sintetiza la capacidad discriminante:

1
AUC = f TPR(FPR™1(t)) dt = P(p1 > Po)
0

donde p1 y pPo son las probabilidades predichas para un caso positivo y
negativo elegidos al azar. AUC = 0,5 equivale al azar;, AUC = 10 es
discriminacién perfecta.

Bondad de ajuste: prueba de Hosmer-Lemeshow

La prueba de Hosmer-Lemeshow (1980) evalua el ajuste global comparando
frecuencias observadas y esperadas en G grupos:

2

donde 0, y E; son el numero observado y esperado de eventos positivos en el
grupo g, y T, la probabilidad predicha promedio. Un p-valor no significativo (p
> 0,05) indica un buen ajuste.

b. Analisis de robustez

Modelo Logit ordinal

Se estima un modelo logistico ordinal que preserva las tres categorias del ICIC
(bajo, medio, alto):

P(Y;<jlX)=A—-X/B), j=1,.., -1
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Las probabilidades de cada categoria se obtienen como:
P(Y; = j) = A(xj — X{B) — A(kj_1 — X{B)

donde k; son los thresholds (puntos de corte) que delimitan las categorias. El
modelo impone el supuesto de regresidon paralela (proportional odds),
evaluado mediante la prueba de Brant (1990). Los coeficientes g son comunes
a todos los puntos de corte.

Prueba de Brant

La prueba de Brant (1990) evalua formalmente el supuesto de regresion
paralela (momios proporcionales). Este supuesto asume que los efectos de las
variables explicativas son constantes a través de todos los umbrales de la
variable dependiente.

Para contrastar la hipdtesis nula de que los coeficientes son idénticos entre
categorias (Hy:B; = B, = -* = B;_41), Se calcula un estadistico de tipo Wald:

x* = (DF")' [DVar(F)p™] ™ (0F)

donde B* es un vector apilado de los coeficientes obtenidos al estimar J — 1
regresiones logisticas binarias independientes, V'Er(ﬁ;) es su matriz de
varianzas y covarianzas, y D es una matriz de contrastes que evalla las
diferencias entre dichos coeficientes.

El estadistico sigue una distribucion x2. Un p-valor > 0,05 indica que no se
rechaza H,, validando el cumplimiento del supuesto de regresion paralelay la
consistencia del modelo logit ordinal.
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4. RESULTADOS Y DISCUSION

a. Estadisticas descriptivas

El indice de Consumo Informativo en Ciencia y Tecnologia (ICIC) se construyé
como una medida sintética del nivel de accesoy exposicion de las personas a
contenidos relacionados con la ciencia y la tecnologia. Para ello, se agregaron
diversos indicadores de practicas informativas reportadas por los
encuestados, obteniéndose un puntaje acumulado cuyo rango variaentre Oy
6, donde valores mas altos reflejan una mayor intensidad de consumo
informativo de CyT. A partir de la distribucion empirica de los puntajes y con
fines analiticos, el indice fue clasificado en tres niveles: bajo, medio y alto
consumo informativo. Como se observa en la Grafico, la distribucion presenta
una marcada concentracidon en los niveles inferiores del indice, con una
disminucion progresiva de la frecuencia a medida que aumenta el puntaje.

Gréfico 1
Distribucion del indice de Consumo Informativo en CyT (ICIC) segin puntajes
calculados

_4.500.000
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ICIC (sumatoria)

Nota. Generado a partir de datos obtenidos de la Encuesta Nacional de Percepcién Social de la
Ciencia 2024 - ENPSCYT, 2026. (https;//hdl.handle.net/20.500.12390/3855)

En términos poblacionales, el 51,6 % de las personas se ubica en el nivel de bajo
consumo informativo, el 43,7 % en el nivel medio y solo el 4,7 % alcanza un
nivel alto. Este comportamiento evidencia que las practicas de acceso y
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consumo de informacidén sobre ciencia y tecnologia aun presentan una
intensidad relativamente limitada en la poblaciéon urbana peruana, lo que
justifica el analisis de los factores asociados a estas diferencias.

La Tabla 2 presenta las estadisticas descriptivas considerando una poblacién
urbana total de aproximadamente 17,3 millones de personas. Al observar el
nivel educativo, destaca una clara brecha: de los 1,77 millones de individuos sin
nivel o con educacién primaria, apenas un 30,3 % alcanza un consumo
medio/alto en ciencia y tecnologia (CyT). En contraste, este indicador se eleva
al 59,0 % si consideramos al grupo de personas con educacion superior. En
cuanto al género, sobre una base poblacional mayoritariamente femenina (9,1
millones de mujeres frente a 8,3 millones de hombres), son los hombres
quienes reportan una mayor tasa de consumo medio/alto (52,5 % frente a 44,7
%).

Tabla 2
Estadisticas descriptivas de las variables de estudio segun nivel de consumo
informativo de CyT

. CONSUMO INFORMATIVO EN
VARIABLE / CATEGORIA POBLACION CYT (%)
EXPANDIDA
BAJO MEDIO/ALTO

Nivel educativo alcanzado

Sin nivel/Primaria 1774 552 69,7 303

Secundaria 6 869 156 60,4 396

Superior 8 692 761 41,0 59,0
Género

Hombre 8264 892 47,5 525

Mujer 9 071576 553 447
Etapa de vida

Joven (18-29) 3850470 443 55,7

Adulto (30-59) 9 880 207 52,8 472

Tercera edad (60+) 3605 791 56,0 44,0
Nivel socioeconomico

NSE bagjo 4168 034 569 431

NSE medio 5852902 556 444

NSE alto 7 315 532 453 547
Incidencia de pobreza urbana

Baja pobreza 2 530 680 533 46,7

Mediana pobreza 13 915 491 50,0 50,0

Alta pobreza 890 297 72,2 27,8
Ocupacion o actividad

No ocupada 6141 855 50,3 497

No compleja 6 915 755 56,1 439
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- CONSUMO INFORMATIVO EN
VARIABLE / CATEGORIA E;:::E:g: CYT (%)
BAJO MEDIO/ALTO
Compleja 3319108 41,0 59,0
Orientacion politica
No declara 954102 68,4 31,6
Sideclara 16 040 848 50,3 497
Total
Total de la poblacion ‘ 17 336 468 516 48,4

Nota. La columna “Poblacién expandida” indica el nimero estimado de personas de la
poblacién urbana en cada categoria, obtenido aplicando el factor de expansidn de la encuesta;
las columnas “Bajo” y “Medio/Alto” muestran el nivel de consumo informativo dentro de cada
categoria (estimaciones ponderadas). Las diferencias entre categorias son de caracter
descriptivo y no provienen de una prueba formal de diferencia de proporciones. Generado a
partir de datos obtenidos de la Encuesta Nacional de Percepcién Social de la Ciencia 2024 —
ENPSCYT, 2026. (https://hdl.handle.net/20.500.12390/3855)

Respecto al rango de edad, el grueso de la poblacion analizada se concentra
en la etapa de la adultez (30-59 anos, abarcando 9,9 millones de personas),
grupo que presenta un 47,2 % de consumo medio/alto. Sin embargo, son los
3,9 millones de jovenes (18-29 anos) quienes lideran la exposicion a estos
temas, alcanzando un 55,7 %, cifra que desciende al 44,0 % entre los 3,6
millones de adultos mayores. Asimismo, al analizar el nivel socioeconédmico, la
poblaciéon se concentra principalmente en los estratos medioy alto. En el nivel
socioecondmico alto (7,3 millones de personas) se observa el mayor
porcentaje de consumo medio/alto (54,7 %), mientras que en el nivel bajo (4,2
millones) la cifra se reduce al 431 %. Esta tendencia sugiere que las
condiciones materiales se asocian con una mayor exposicién a la ciencia.

Finalmente, el volumen poblacional en torno a la pobreza urbana y la
ocupacion ofrece un panorama revelador. La gran mayoria de los ciudadanos
(13,9 millones) reside en zonas de mediana pobreza, donde la mitad de ellos
(50,0 %) tiene un consumo medio/alto. El contraste mayor se da en los
margenes: de las 890 mil personas que viven en zonas de alta pobreza, apenas
el 27,8 % accede a este nivel de informacién. En el ambito laboral, los 3,3
millones que realizan actividades complejas muestran una clara ventaja (59,0
% de consumo medio/alto) sobre los 6,9 millones ocupados en labores no
complejas (43,9 %).

Por ultimo, resalta que la mayoria de la poblacion estudiada (16 millones)
declara una orientacion politica, y de ellos, el 49,7 % registra un consumo
medio/alto, superando notoriamente el 31,6 % observado en los casi 954 mil
ciudadanos que indican no definirse politicamente.
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El Gréafico 2 muestra que el consumo informativo “medio/alto” en CyT (en %)
crece con la educacidn en ambos grupos. Entre quienes no declaran una
orientacion politica, el porcentaje de consumo medio/alto pasa de 23,5 % (sin
nivel/primaria) a 299 % (secundaria) y 37,4 % (superior); entre quienes si
declaran alguna orientacion, los valores son mas altos en todos los niveles: 31,1
% (primaria), 40,6 % (secundaria) y 60,2 % (superior).

Grafico 2
Consumo informativo de CyT por nivel educativo segun orientacion politica
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Nota. Generado a partir de datos obtenidos de la Encuesta Nacional de Percepcién Social de la
Ciencia 2024 - ENPSCYT, 2026. (https://hdl.handle.net/20.500.12390/3855)

La comparacién de ambos grupos muestra que declarar una orientacion
politica se asocia descriptivamente a un mayor consumo medio/alto en todos
los niveles educativos, con una diferencia que aumenta con la educacién
(primaria: +7,6 pp; secundaria: +10,7 pp; superior: +22,8 pp). No obstante, esta
diferencia descriptiva no implica un efecto moderador estadisticamente
significativo: en el analisis multivariado, la interaccién entre el nivel educativo
y la orientacion politica no alcanza significancia convencional (Modelo 3).
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b. Estimacion de Resultados

Los efectos marginales estimados a partir del modelo logit permiten
identificar los factores que influyen significativamente en la probabilidad de
que los ciudadanos urbanos del Peru consuman informacién sobre ciencia 'y
tecnologia. Las Tablas 3, 4y 5 presentan, respectivamente, los coeficientes, los
odds ratios y los efectos marginales promedio de los cuatro modelos logit y
del modelo logit ordinal. El Modelo 1 redne las variables sociodemogréficas y
la ocupaciéon; el Modelo 2 incorpora la orientaciéon politica en su forma
dicotémica (declarar o no una posicién); el Modelo 3 ahade la interaccion entre
la educacion y la orientacion politica; y el Modelo 4 mantiene la orientacion
politica dicotdmica e incorpora la interaccion entre el nivel educativo y el tipo
de ocupacioéon. El modelo logit ordinal, estimado con la orientacién politica
dicotdmicay sin términos de interaccion, se reporta como prueba de robustez
frente a la dicotomizacion de la variable dependiente. El analisis se centra en
el Modelo 2, que incorpora la orientacion politica y conserva todos sus efectos
principales significativos e interpretables, los Modelos 3 y 4, que ahaden
términos de interaccién, se reportan como  especificaciones
complementarias, pues en ellos la variable principal pierde significancia
(Modelo 3) o las interacciones no resultan significativas o se vuelven
contraintuitivas (Modelo 4).

Tabla 3
Coeficientes (log-odds) de los modelos 1 a 4 y del modelo logit ordinal
VARIABLE LOGIT OLOGIT
MODELO 1 MODELO 2 MODELO3  MODELO 4 MODELO 4
Educacioén (ref.: Sin nivel/Primaria) ‘
Secundaria 0,292* 0,276 0,063 0,588* 0,253
Superior 0,906 0,894 ** 0,120 1,163 0,902***
Género (ref.: Hombre) ‘
Mujer -0,342%** -0,325%* -0,327*** -0,333%* -0,336%**
Etapa de vida (ref.: Joven 18-29) ‘
Adulto (30-59) -0,197* -0,200* -0,206* -0,205* -0,174
Tercera edad (60+) -0,3471** -0,365** -0,367** -0,356™** -0,345%*
Nivel socioeconémico (ref.: NSE bajo) ‘
NSE medio 0,010 0,034 0,040 0,035 -0,008
NSE alto 0,305 0,328** 0,329** 0,320** 0,256
Incidencia de pobreza urbana (ref.: Baja) ‘
Mediana pobreza 0,179 0,197 0,196 0,198 0,262**
Alta pobreza -0,844%** -0,828*** -0,827*** -0,815%** -0,761%**

Ocupacioén (ref.: No ocupada) ‘
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VARIABLE LOGIT OLOGIT
MODELO 1 MODELO 2 MODELO 3 MODELO 4 MODELO 4
No compleja -0,346*** -0,379*** -0,377** -0,019%** -0,358%**
Compleja 0,048 0,033 0,036 2,813 0,050
Orientacion politica (ref.: No declara) ‘
Declara orientacion — 0,603** 0,161 0,611 0,609**
Interaccién educacion x orientacion politica ‘
Secundaria x Declara — — 0,227 — —
Superior x Declara — — 0,814 — —
Interaccién educacion x ocupacion ‘
Secundaria x No compleja — — — -0,474 —
Secundaria x Compleja — — — -2,864** —
Superior x No Compleja — — — -0353 —
Superior x Compleja -2,855%** —
Parametros
Constante (logit) -0,343 -0,915%** -0,498 -1,165%** —
Corte 1 (ordinal) — — — — -0,958**
Corte 2 (ordinal) — — — — 4, 045%*
Observaciones 3077 3036 3036 3036 3036

Nota. ** p < 0,01, p <0,05,* p <0,10. El modelo logit emplea la orientacién politica dicotdmica,
sin términos de interaccién, y se reporta como verificacidon de robustez. Generado a partir de
datos obtenidos de la Encuesta Nacional de Percepcion Social de la Ciencia 2024 — ENPSCYT,
2026. (https://hdl.handle.net/20.500.12390/3855)

Tabla 4
Odds ratios de los modelos 1 a 4 y del modelo logit ordinal
VARIABLE LOGIT OLOGIT
MODELO 1 MODELO 2 MODELO 3 MODELO 4 | MODELO 4
Educacioén (ref.: Sin nivel/Primaria)
Secundaria 1,340* 1,318 1,066 1,801* 1,288
Superior 2,47 4% 2,4 4475 1,127 3,199%** 2,464%**
Género (ref.:. Hombre)
Mujer 0,710%** 0,722 0,7271%* O, 717 0, 714**
Etapa de vida (ref.: Joven 18-29)
Adulto (30-59) 0,821* 0,819* 0,814* 0,815* 0,840
Tercera edad (60+) 0,711** 0,694 0,693** 0,700** 0,709**
Nivel socioeconémico (ref.: NSE bajo)
NSE medio 1,010 1,035 1,041 1,036 1,008
NSE alto 1,357** 1,388** 1,390** 1,377** 1,292*
Incidencia de pobreza urbana (ref.: Baja)
Mediana pobreza 1,196 1,218 1,216 1,219 1,300**
Alta pobreza 0,430*** 0,437 0,437*** 0,443*** 0,467***

Ocupacion (ref.: No ocupada)
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VARIABLE LOGIT OLOGIT
MODELO 1 MODELO 2 MODELO 3 MODELO 4 | MODELO 4
No compleja 0,708 0,685*** 0,686*** 0,981 0,699%**
Compleja 1,049 1,033 1,037 16,661*** 1,052
Orientacion politica (ref.: No declara)
Declara orientacion — 1,827 1174 1,842* 1,838*
Interaccién educacion x orientacion politica
Secundaria x Declara — — 1,254 — —
Superior x Declara — — 2,257 — —
Interaccién educacion x ocupacion
Secundaria x No compleja — — — 0,662* —
Secundaria x Compleja — — — 0,057*** —
Superior x No Compleja 0,703 —
Superior x Compleja — — — 0,058 —
Parametros
Corte 1 (ordinal) — — — — 2,606™*
Corte 2 (ordinal) — — — — 57114
Observaciones 3077 3036 3036 3036 3036

Nota. ** p < 0,01, ™ p < 0,05, * p < 0,10. El modelo logit ordinal emplea la orientacion politica
dicotdmica, sin términos de interaccién, y se reporta como verificacidon de robustez.
Generado a partir de datos obtenidos de la Encuesta Nacional de Percepcidén Social de la
Ciencia 2024 - ENPSCYT, 2026. (https//hdl.handle.net/20.500.12390/3855)

Tabla 5
Efectos marginales promedio sobre la probabilidad de consumo medio/alto
(modelos 1a 4 y modelo logit ordinal)

Logit OLogit
Modelo 1 Modelo2 Modelo3 Modelo4 | Modelo 4
Educacioén (ref.: Sin nivel/Primaria) ‘

Variable

Secundaria 0,067* 0,063 0,064 0,068* 0,063
Superior 0,215%* 0,211+ 0,217 0,207*** 0,209%**
Género (ref.:. Hombre) ‘
Mujer -0,080*** -0,075%** -0,076™** -0,077*** -0,078***
Etapa de vida (ref.: Joven 18-29) ‘

Adulto (30-59) -0,046* -0,046* -0,048* -0,047* -0,040
Tercera edad (60+) -0,079** -0,084** -0,085** -0,082* -0,080**
Nivel socioeconémico (ref.: NSE bajo) ‘

NSE medio 0,002 0,008 0,009 0,008 0,002
NSE alto 0,071+ 0,076** 0,077** 0,074** 0,060*
Incidencia de pobreza urbana (ref.: Baja) ‘
Mediana pobreza 0,042 0,046 0,045 0,046 0,061**
Alta pobreza -0,184*** -0,179*** -0,179%** -0,176*** -0,154%**
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Ocupacion (ref.: No ocupada) ‘

No compleja -0,087%* -0,088*** -0,087** -0,089*** -0,083***
Compleja 0,0M 0,008 0,008 0,050 0,012
Orientacion politica (ref.: No declara) ‘
Declara orientacion — 0,136*** Q,155%** Q,137*** 0,138***
Observaciones 3077 3036 3036 3036 3036

Nota. *** p < 0,01, ™ p < 0,05, * p < 0,10. El modelo logit ordinal emplea la orientacién politica
dicotédmica, sin términos de interaccidn, y se reporta como verificacion de robustez. Generado
a partir de datos obtenidos de la Encuesta Nacional de Percepcidén Social de la Ciencia 2024 -
ENPSCYT, 2026. (https://hdl.handle.net/20.500.12390/3855)

El nivel educativo y el perfil sociodemografico de la persona constituyen el
principal eje explicativo del consumo informativo en ciencia y tecnologia. En
el Modelo 2, contar con educacion superior multiplica por 2,4 las odds de
consumo medio o alto respecto de quienes no tienen educacién o solo
alcanzan la primaria (OR 2,44) y la educacion secundaria las incrementa en
torno a un tercio, aunque sin alcanzar significancia estadistica (OR 1,32);
promediado sobre toda la muestra, el efecto marginal de la educacién
superior es de 211 puntos porcentuales. El gradiente sociodemografico
refuerza esta lectura: ser mujer se asocia a una reduccion de 7,5 puntos
porcentuales en la probabilidad de consumo (OR 0,72) y las personas de la
tercera edad presentan una probabilidad 8,4 puntos menor que los jévenes
(OR 0,69).

El estrato socioecondmico opera en el sentido esperado, pues pertenecer al
nivel socioecondmico alto eleva la probabilidad de consumo en 7,6 puntos
porcentuales (OR 1,39), mientras que residir en zonas urbanas de alta pobreza
la disminuye de manera pronunciada en 17,9 puntos porcentuales (OR 0,44),
constituyéndose en el determinante estructural de mayor magnitud entre los
factores no politicos. En cuanto a la ocupacion, tomando como referencia a la
poblaciéon no ocupada, el empleo en actividades no complejas se asocia a una
probabilidad 8,8 puntos porcentuales menor de consumo medio o alto.

Este resultado se explica por la composicion de la categoria de referencia: la
poblacién no ocupada incluye a los estudiantes, que registran niveles de
consumo informativo comparativamente altos —probablemente por su
mayor disponibilidad de tiempo, su exposicion a contenidos cientificos como
parte de su formacién y su mayor interés por estos temas—, de modo que el
contraste no implica que el trabajo deteriore el consumo, sino que el grupo
no ocupado se encuentra traccionado por los estudiantes. Entre la poblacion
efectivamente ocupada, el empleo en actividades complejas presenta una
mayor probabilidad de consumo que el empleo en actividades no complejas,
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lo que evidencia que la intensidad cognitiva de la insercién laboral condiciona
la exposicion a contenidos cientificos y tecnolégicos.

La Grafico 3 compara los efectos marginales promedio del Modelo 1y del
Modelo 2.

Grafico 3
Efectos marginales promedio: comparacion entre el Modelo 1y el Modelo 4
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Modelo 2. Generado a partir de datos obtenidos de la Encuesta Nacional de Percepcién Social
de la Ciencia 2024 — ENPSCYT, 2026. (https;//hdl.handle.net/20.500.12390/3855)

Un hallazgo importante corresponde a la orientacion politica, cuya
incorporacion mejora de manera apreciable la capacidad explicativa de los
modelos. EIModelo 2 introduce la orientacién politica en su forma dicotémica:
declarar una orientacién politica, con independencia de su signo, eleva la
probabilidad de consumo informativo medio o alto en 136 puntos
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porcentuales (OR 1,83), uno de los efectos individuales mas intensos del
conjunto de predictores, lo que sugiere que el interés por los asuntos publicos
acompahna a un mayor consumo de informacién cientifica y tecnoldgica.

El Modelo 3 evallua, mediante un término de interaccidn, si la educacidn
modera ese efecto; la interaccion entre el nivel educativo y la orientaciéon
politica no resulta estadisticamente significativa, por lo que el efecto de
declarar una orientacion politica se interpreta como un desplazamiento
general del nivel de consumo y no como una modulaciéon diferenciada segun
la educacion. Conviene precisar, para evitar una lectura equivoca, que en el
Modelo 3 el coeficiente principal de la orientacion politica recoge su efecto
Unicamente en el nivel educativo de referencia (educacion primaria) y por ello
no resulta significativo, lo que no contradice el resultado del Modelo 2. Cabe
recordar que la razén de momios y el coeficiente comparten exactamente la
misma prueba estadistica, de modo que el odds ratio tampoco resulta
significativo cuando el coeficiente no lo es. El efecto marginal promedio de
declarar una orientacion politica, calculado sobre el conjunto de la muestra,
se mantiene positivo y significativo también en el Modelo 3 (+15,5 puntos
porcentuales).

El Modelo 4 incorpora la interaccidon entre el nivel educativo y el tipo de
ocupacion, manteniendo la orientacion politica dicotomica. Si bien esta
interaccion resulta conjuntamente significativa (F(4; 503) = 3,87; p = 0,004), su
incorporacidon no mejora la interpretacion del modelo: diluye el efecto
principal de la educacidén superior —cuyo efecto marginal promedio cae de
21,1 a 12,6 puntos porcentuales— y produce estimaciones contraintuitivas e
inestables, como el odds ratio de la ocupacién compleja en el nivel de
educacion primaria (OR 16,66), sustentado en apenas 14 observaciones y con
un intervalo de confianza muy amplio. Declarar una orientacion politica
conserva un efecto positivo y significativo (OR 1,83; +13,6 puntos porcentuales).
De manera analoga, la interacciéon entre educacion y orientacién politica del
Modelo 3 no alcanza significancia estadistica y hace que el efecto principal de
la orientacidon politica pierda significancia en la categoria de referencia. Como
la ganancia en capacidad discriminante de los Modelos 3y 4 es marginal (AUC
de 0,681y 0,683, frente a 0,680 del Modelo 2), se adopta el Modelo 2 como
especificacion de referencia del estudio: es la especificacion mas
parsimoniosa en la que todos los efectos principales conservan su magnitud,
su signo esperado y su significancia estadistica.
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Perfil del consumidor de informacion en ciencia y tecnologia

La Grafico 4 presenta las probabilidades predichas de consumo informativo
medio/alto en CyT, estimadas con el Modelo 2 para distintos cruces de
variables, lo que permite sintetizar el perfil del consumidor de informacidén
cientifica y tecnoldgica en la poblaciéon urbana.

Las probabilidades predichas del Modelo 2 confirman que el nivel educativo
es el eje que organiza el consumo informativo de ciencia y tecnologia: en los
distintos cruces, la probabilidad de consumo medio o alto crece desde la
educacién primaria hacia la superior. Los valores mas altos se alcanzan entre
las personas con educacion superior —61,2 % entre los varonesy 60,8 % entre
la poblaciéon no ocupada con ese nivel educativo—, junto con quienes
declaran una orientacion politica (57,9 %); los valores mas bajos corresponden
a quienes cuentan con educacion basica y no declaran orientaciéon politica
(24,3 %). La brecha entre los extremos del perfil —superior a treinta puntos
porcentuales— muestra que el capital educativo y la disposicion a declarar
una posicion politica operan de forma acumulativa sobre el acceso a la
informacion cientifica.

La dimension politica y el género introducen diferencias sistematicas.
Declarar una orientacidon politica se asocia a una mayor probabilidad de
consumo en todos los niveles educativos, y quienes no declaran ninguna
posicion constituyen el segmento de menor consumo. El género abre,
ademas, una brecha persistente a favor de los varones en todas las etapas de
vida y niveles educativos. La incidencia de pobreza urbana refuerza este
patrén: la residencia en zonas urbanas de alta pobreza reduce de forma
pronunciada la probabilidad de consumo en ambos sexos (alrededor del 26 %
al 32 %), frente a niveles cercanos al 50 % en las zonas de baja y mediana
pobreza urbana.
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Grafico 4

Probabilidades predichas de consumo medio/alto de CyT segun cruces de variables
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(https://hdl.handle.net/20.500.12390/3855)
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La ocupacion y el nivel socioecondmico completan el perfil. EIl empleo en
actividades complejas se asocia a una mayor probabilidad de consumo que el
empleo en actividades no complejas en todos los estratos, y la probabilidad
aumenta con el nivel socioecondmico. En conjunto, el consumidor tipico de
informacién en CyT corresponde a una persona con educacion superior, de
sexo masculino, joven, de nivel socioeconémico alto, residente en zonas
urbanas de baja o mediana pobreza, ocupada en una actividad complejay que
declara una orientacion politica; en el extremo opuesto se ubica una mujer de
mayor edad, con educacion basica, de nivel socioecondmico bajo, residente
en zonas urbanas de alta pobreza y que no declara orientacién politica. Este
perfil se circunscribe al conjunto de variables del modelo y a los datos
disponibles en la ENPSCyT 2024.

C. Diagnosticos del modelo

La Tabla 6 y el Grafico 5 resumen los diagndsticos aplicados a los modelos
estimados; las curvas ROC completas se presentan en el Anexo 3. Los modelos
estimados presentan ajuste global significativo (prueba F, p < 0,001) y la
incorporacion progresiva de variables mejora marginalmente los indicadores
de ajuste.

Tabla 6
Resumen de diagndsticos de los modelos estimados
INDICADOR LOGIT OLOGIT
MODELO1  MODELO 2 MODELO 3 MODELO 4 MODELO 4
N (observaciones) 3077 3036 3036 3036 3036
Pseudo R? (McFadden) 0,070 0,073 0,074 0,076 0,064
LR x? del modelo 296,4 3083 31,4 319,6 3238
AUC-ROC 0,676 0,680 0,681 0,683 0,679
Hosmer-Lemeshow x? 335 6,34 8,85 6,92 —
Hosmer-Lemeshow p-value 0,910 0,609 0,355 0,545 —
AlIC 39899 39234 39242 3920,0 —
Sensibilidad (%) 61,61 60,99 60,72 6324 61,67
Especificidad (%) 64,71 65,22 65,48 6394 64,58
Test de Brant o o o o 1507
(p=0238)
Clasificacioén correcta (%) 63,21 63,18 63,18 63,60 63,18
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Nota. El indicador AUC-ROC denota una capacidad discriminante moderada en todas las
especificaciones. La prueba de bondad de ajuste de Hosmer-Lemeshow no rechaza la hipdtesis
nula de un adecuado ajuste global (p > 0,05 en todos los casos). Asimismo, la prueba F global
(Wald ajustada) rechaza la hipdtesis nula de que todos los coeficientes son simultdneamente
cero (p < 0,01). El test de Brant no rechaza la hipdtesis nula. Generado a partir de datos
obtenidos de la Encuesta Nacional de Percepcién Social de la Ciencia 2024 — ENPSCYT, 2026.
(https://hdl.handle.net/20.500.12390/3855)

La tabla revela el equilibrio predictivo de las estimaciones. Los modelos logran
clasificar correctamente alrededor del 63 % de los casos totales. Esta
estabilidad se soporta en un balance simétrico entre la sensibilidad
(capacidad para predecir correctamente a los consumidores de nivel
medio/alto, que fluctUa entre el 61 % y el 63 %) y la especificidad (capacidad
para identificar a los consumidores de nivel bajo, situada entre el 64 % y el 65
%).

El Modelo Ordinal como medida de Robustez

El modelo logit ordinal, que preserva las tres categorias originales del ICIC
(bajo, medioy alto), se presenta en la Ultima columna de las Tablas 3,4y 5y se
reporta como prueba de robustez frente a la dicotomizacién de la variable
dependiente. Se estima con la orientacion politica dicotdmica y sin términos
de interaccion. Sus resultados son plenamente consistentes con los del
modelo logit binario: la educacién superior se mantiene como el predictor de
mayor magnitud, la residencia en zonas urbanas de alta pobreza conserva un
efecto negativo pronunciado, la brecha de género persiste y declarar una
orientacién politica se asocia a una mayor probabilidad de consumo medio o
alto (OR 1,84). EI modelo ordinal asume el cumplimiento del supuesto de
regresion paralela o de odds proporcionales (Brant, 1990), que no se rechaza
(x2(12) = 15,07, p = 0,238; Anexo 2). La coincidencia de los efectos marginales y
de su significancia entre las especificaciones binarias y ordinales refuerza la
solidez de los hallazgos.

d. Discusion de Resultados

El estudio confirma que la educacion es el predictor mas robusto del consumo
informativo en CyT, lo cual coincide con la literatura internacional que vincula
la escolarizacion con habilidades cognitivas y capital cultural necesario para
comprender contenidos cientificos (Sturgis y Allum, 2004; Polino vy
Castelfranchi, 2017). La magnitud del efecto —de 21,1 puntos porcentuales en
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promedio en el Modelo 2 de referencia— refuerza la idea de que el acceso
desigual al conocimiento cientifico es una extensién de desigualdades
educativas. Allum et al. (2008) demuestran que, a nivel global, la educacion es
un determinante estable y transversal de actitudes y conductas informativas
hacia la ciencia.

Asimismo, el estudio encuentra que la dimensidn politica a través de
orientaciéon politica incide significativamente en la probabilidad de consumo
informativo, lo cual se manifiesta en dos niveles analiticos complementarios.
En términos dicotémicos, el solo hecho de declarar una orientacién politica
eleva de manera sustancial la probabilidad de consumo medio o alto. Este
hallazgo coincide con la evidencia empirica que sugiere que la activacion y el
interés por los asuntos publicos generan una mayor disposicion a buscar
informacion de interés social, incluyendo informacién cientifica (Sturgis y
Allum, 2004).

Por otro lado, al evaluar la interacciéon entre la orientacion politica y la
educacion, los resultados no muestran una significancia estadistica, lo que
indica que el efecto de la dimensidn politica opera como un desplazamiento
general del consumo, con relativa independencia del nivel educativo. Este
patron difiere parcialmente de los hallazgos de Drummond y Fischhoff (2017),
donde el involucramiento politico interactda con el nivel educativo para
exacerbar la polarizacion frente a controversias cientificas.

Los hallazgos del estudio muestran que la pobreza urbana reduce
significativamente el consumo informativo en CyT, lo que confirma la
literatura sobre desigualdades digitales y exclusion informativa (Castells, 2011;
Scherer et al., 2019). Esta coincidencia refuerza los hallazgos que sugieren que
la pobreza no solo limita el acceso a tecnologias, sino también la exposicion a
contenidos cientificosy la capacidad de interpretar informacién especializada.
Ademas, estudios como Plaza de la Hoz et al. (2024) explican que la
precariedad territorial se traduce en menor acceso a infraestructura educativa
y tecnoldgica, lo cual coincide plenamente con los resultados observados en
el caso peruano. En ninguna referencia se observa evidencia que contradiga
la relacion entre pobrezay bajo consumo informativo cientifico.

El estudio confirma brechas de género, en el sentido que las mujeres
presentan menor probabilidad de consumo informativo respecto de los
hombres, incluso controlando por educacion y NSE. Este patréon coincide con
investigaciones como Landrum (2021) y Steinke et al. (2024), que documentan
una menor interaccion femenina con contenidos cientificos debido a factores
estructuralesy socioculturales, no necesariamente por falta de interés. A pesar
de que algunos estudios sugieren que las mujeres pueden mostrar mayor
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interés en temas de salud o educacién, no existe evidencia en la literatura que
contradiga la brecha general encontrada en este estudio.

Asimismo, el estudio sugiere que los jovenes consumen mas informacion
cientifica que los adultos mayores, lo cual concuerda con estudios como
Bonsaksen et al. (2024) y Warwas et al. (2021), que muestran una fuerte
concentracion de consumo cientifico en plataformas digitales utilizadas
predominantemente por jévenes. El estudio peruano reproduce este patrén,
reforzando la idea de que la alfabetizacion digital es un componente esencial
de la cultura cientifica contemporanea.

Un aspecto novedoso, es que el estudio encuentra que quienes se
desempefnan en ocupaciones complejas consumen mas informaciéon
cientifica que quienes lo hacen en actividades no complejas, lo cual coincide
parcialmente con Castellacci (2008), quien propone que sectores intensivos
en conocimiento requieren y generan mayor interaccidn con contenidos
técnicos. Aunque la literatura no siempre analiza este factor como predictor
de consumo informativo cientifico, los hallazgos del estudio se alinean
conceptualmente con la idea de “intensidad cognitiva del trabajo”. Aunque la
especificacion con interaccidon educaciéon x ocupacion (Modelo 4) sugeria que
el retorno informativo del empleo complejo se concentraba entre quienes
tienen menor educacién formal, dicho término descansa en muy pocas
observacionesy no se retiene en el modelo de referencia; el resultado robusto
es gque, entre la poblacién ocupada, el empleo complejo se asocia a un mayor
consumo que el no complejo. El aporte peruano fortalece este marco tedrico
y sugiere una linea prometedora para investigaciones futuras.

Limitaciones del estudio

Las limitaciones metodoldgicas del estudio son inherentes a su naturaleza
basada en encuestas de autopercepcion, lo que introduce posibles sesgos de
recuerdo, deseabilidad social y sobreestimacion del propio consumo
informativo en CyT. Tal como reconoce la literatura, estos instrumentos no
capturan conductas observadas ni trazas digitales objetivas, por lo que la
medicion del consumo depende exclusivamente del reporte subjetivo del
encuestado (Polino, 2019). Asimismo, la variable dependiente fue
dicotomizada a partir del indice de Consumo Informativo en Ciencia y
Tecnologia (ICIC), cuya construccion, si bien sigue la metodologia de Polinoy
Castelfranchi  (2019), supone una simplificacion de un fendmeno
multidimensional. Ello puede generar pérdida de variabilidad y sensibilidad
fina, sobre todo considerando que el indice agrega practicas informativas
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heterogéneas en un solo constructo, lo que podria producir un ruido
estadistico en la interpretacion de niveles reales de consumo.

En segundo lugar, el conjunto de determinantes analizados se circunscribe a
las variables sociodemograficas, socioecondmicas, territoriales, ocupacionales
y politicas disponibles en la ENPSCyT 2024. No se incorporaron otras
dimensiones potencialmente relevantes para el consumo informativo, como
el capital social de las personas —sus redes y vinculos comunitarios— o
factores conductuales y actitudinales, en particular el interés por la ciencia y
la tecnologia, que la literatura asocia a estas practicas. Su omision podria dar
lugar a sesgos por variables no observadas y su incorporacién constituye una
linea de investigacion futura.

En tercer lugar, el disefio muestral de la ENPSCyT 2024 se circunscribe a la
poblacién urbana y no incorpora el ambito rural, por lo que los hallazgos no
son extrapolables a la poblaciéon rural del pais, en la que las condiciones de
acceso a la informacion cientifica podrian diferir de manera sustantiva.
Finalmente, los resultados se encuentran acotados a los datos disponiblesy a
la operacionalizacion de las variables adoptada en funcién de la literatura
revisada. En consecuencia, el perfil del consumidor identificado debe
interpretarse dentro de los limites del conjunto de variables consideradas y
del caracter transversal de la encuesta, que no permite establecer relaciones
de causalidad.

En cuanto al enfoque analitico, la eleccién de un modelo logistico binario
como preponderante, en lugar de un modelo ordinal, podria limitar la
capacidad de capturar transiciones graduales entre niveles de consumo
(bajo—medio—-alto). Dado que el indice original es ordenado y presenta tres
categorias conceptualmente diferenciadas, se presenta la estimacion de logit
ordenado (Tablas 3 a 5) que permite un andlisis mas consistente con la
naturaleza de la variable; dado que los resultados guardan coherencia, puede
sefalarse que los modelos logisticos son robustos. Queda como linea futura
de investigacion la discusion de la construccidn de un indice (ICIC) que
considere ponderaciones diferentes en los items que lo conforman, en favor
de la categoria “internet”, en linea con Jenkins (2008), en la medida en que la
convergencia digital genera una creciente superposicion entre las categorias
de medios.
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5. CONCLUSIONES E IMPLICANCIAS
DE POLITICA

a. Conclusiones

Los hallazgos de este estudio confirman que el consumo informativo sobre
ciencia y tecnologia (CyT) en la poblacion urbana del Peru esta fuertemente
condicionado por factores estructurales, especialmente el nivel educativoy los
factores como género y niveles de pobreza. Tal como lo muestran los efectos
marginales, los individuos con educacion superior tienen una probabilidad
sustancialmente mayor de informarse sobre temas de ciencia y tecnologia en
comparacién con quienes solo cuentan con primaria o secundaria. Este
resultado es consistente con estudios previos que asocian el capital educativo
con mayores niveles de capital cultural y habilidades para decodificar
contenidos cientificos. El acceso desigual a la educacidn se manifiesta
entonces como una barrera critica en la apropiacién social del conocimiento
cientifico.

Por otro lado, la edad también emerge como un factor explicativo importante.
Los jovenes presentan una probabilidad significativamente mayor de
consumir informacion sobre CyT respecto de los adultos mayores, lo cual
podria estar relacionado con una mayor familiaridad con entornos digitales,
redes sociales y formatos informativos contemporaneos. Este resultado abre
una oportunidad para focalizar politicas publicas en este grupo, pero también
advierte sobre una posible exclusidén de los adultos mayores del ecosistema
informativo digital, lo cual deberia ser abordado desde un enfoque
intergeneracional de inclusién informacional.

En cuanto al género, los resultados muestran que las mujeres tienen una
menor propension a informarse sobre ciencia y tecnologia, incluso
controlando por nivel educativo y otras variables socioecondmicas. Esta
brecha de género podria explicarse por una combinacién de factores como
desigualdades en el tiempo libre, division sexual del trabajo, y barreras
culturales que desincentivan el interés por lo cientifico. Este patrén debe ser
abordado mediante intervenciones especificas que promuevan el interés de
las mujeres por la CyT, incluyendo referentes femeninos en la divulgacion
cientifica, materiales con perspectiva de género, y programas educativos que
incentiven la equidad.
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La dimension territorial y econdmica también influye de manera significativa.
Los individuos residentes en regiones urbanas con mayor pobreza presentan
una probabilidad significativamente menor de informarse sobre temas
cientificos, lo que indica que el consumo de CyT esta vinculado a condiciones
materiales de existencia. Este resultado refuerza la necesidad de considerar el
acceso a la informacién cientifica como un componente del derecho a la
informacién y al desarrollo, reconociendo que la ciencia cumple un rol
esencial en la formacién de una ciudadania critica e informada.

Uno de los aportes mas novedosos de este estudio es la incorporacion de la
dimensién politica en el analisis del consumo informativo en ciencia y
tecnologia. Los resultados muestran que declarar una orientacion politica —
con independencia de su signo— incide de manera significativa sobre el
consumo medio/alto: quienes declaran una posicion presentan una
probabilidad 13,6 puntos porcentuales mayor de informarse sobre CyT que
quienes no declaran ninguna. En cambio, la interacciéon entre el nivel
educativo y la orientacion politica no resulta estadisticamente significativa.
Asimismo, entre la poblacién ocupada, el empleo en actividades complejas se
asocia a un mayor consumo informativo que el empleo en actividades no
complejas.

b. Implicancias de Politica

Los hallazgos del estudio interpelan directamente a la Politica Nacional de
Ciencia, Tecnologia e Innovacion al 2030 (POLCTI 2030). Residir en zonas
urbanas de alta pobreza reduce la probabilidad de consumo informativo
medio o alto en ciencia y tecnologia en 17,9 puntos porcentualesy ser mujer
la disminuye en 7,5 puntos porcentuales. Sin atender estas brechas
educativas, socioecondmicas, territoriales y de género, los objetivos de
fortalecer la cultura cientifica, promover la apropiacion social de la CyT y
reducir las desigualdades territoriales dificilmente podran alcanzarse.

La magnitud del rezago territorial, que supera con holgura el efecto positivo
de la educacion superior y del nivel socioeconédmico alto, revela que la
concentracion de la oferta y del acceso informativo en los entornos urbanos
mas favorecidos reproduce un patron de desigualdad espacial que la politica
debe revertir de manera prioritaria. En consecuencia, se recomienda adoptar
una estrategia de focalizacidén territorial que oriente los programas de
divulgacion, alfabetizacion cientifica y acceso a contenidos de CyT hacia las
zonas urbanas de alta pobreza, donde el déficit de consumo informativo es
Mas severo.
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De forma complementaria, resulta imprescindible incorporar un enfoque de
génerotransversal que reduzca la menor probabilidad de consumo observada
entre las mujeres, mediante acciones de comunicacién, mediaciéon y
participacion disefadas para cerrar esa brecha. Solo articulando la dimension
territorial con la perspectiva de género, y reforzando el efecto habilitador de la
educacion, la POLCTI 2030 podra avanzar hacia una apropiacion social de la
ciencia y la tecnologia mas equitativa e inclusiva en la poblacién urbana del
Perd.

Los hallazgos del estudio ponen de relieve la relevancia de las intervenciones
de alfabetizacioén cientifica orientadas a reducir brechas sociales y territoriales,
Yy que priorizan zonas urbanas en situacidn de pobreza y grupos
tradicionalmente excluidos. Ademas, resulta importante articular campanas
de comunicaciéon publica de la ciencia con agendas ciudadanas vy
mecanismos de participacion politica, fortaleciendo el rol de la CyT en la vida
publica. Estas acciones deben ser acompafadas por estrategias
intersectoriales sostenidas, que integren educacién, cultura, ciencia y
tecnologias de la informacidon como ejes para democratizar el acceso al
conocimiento cientifico en el pais.

En particular, las implicancias de politica derivadas del estudio permiten
fortalecer de manera estratégica las intervenciones de CONCYTEC al ofrecer
evidencia sobre las brechas educativas, socioeconémicas y territoriales que
explican el bajo consumo informativo en ciencia y tecnologia. Los resultados
muestran que la probabilidad de informarse sobre CyT disminuye en
contextos de pobreza urbana y menor nivel educativo, lo cual podria aportar
al redisefo de programas de intervencion temprana como los Clubes de
Ciencia y Tecnologia, las Ferias Escolares Eureka y el concurso “1000 palabras
sobre el futuro del Perd”. Estos programas se convierten en herramientas
fundamentales para intervenir de manera temprana en la formacion de
cultura cientifica, precisamente donde el estudio identifica las brechas mas
profundas.

La literatura revisada sostiene que la formacion cientifica adquirida durante la
etapatemprana de la vida influye directamente en el consumo informativo en
la adultez, lo que refuerza la pertinencia de que Concytec priorice
intervenciones dirigidas a ninas, ninos y adolescentes. La evidencia del estudio
respalda la necesidad de incorporar enfoques de género, estrategias
territoriales diferenciadas y materiales accesibles para estudiantes con menor
capital educativo. De este modo, los programas de Concytec no solo cumplen
un rol de difusidn, sino que adquieren un propdsito estructural: reducir
desigualdades desde la base del sistema educativo y evitar que estas se
consoliden en la adultez.
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Los hallazgos también aportan insumos valiosos para la Politica Nacional de
CTl al 2030 (POLCTI), especialmente en los ejes de cultura cientifica y
descentralizacion. El estudio permite identificar qué grupos poblacionales
presentan mayores barreras en el acceso a informacién cientifica, generando
evidencia empirica que orienta acciones diferenciadas a nivel regional. Esto
fortalece la capacidad de Concytec para coordinar con gobiernos regionales,
orientar recursos a territorios criticos y articular intervenciones de
alfabetizacion cientifica con planes regionales de CTl, contribuyendo a que el
sistema nacional avance hacia una implementacidbn mas equitativa y
territorialmente pertinente.

Finalmente, los resultados aportan evidencia pertinente para la Politica
Nacional de Competitividad y Productividad. El estudio documenta que el
empleo en ocupaciones de mayor complejidad se asocia a un mayor consumo
de informacion cientifica —de manera mas marcada entre la poblacién con
menor nivel educativo—, lo que sugiere la existencia de vinculos entre la
cultura cientifica, la alfabetizacion digital y la complejidad ocupacional; no
obstante, dado el caracter transversal y descriptivo del andlisis, esta relaciéon
se plantea como una hipdtesis a profundizar en futuras investigaciones y no
como un vinculo causal demostrado. Sobre esa base, se abre la oportunidad
de articular los programas de divulgacion cientifica con los sectores
productivos regionales. Estas implicancias refuerzan el rol de Concytec como
actor central en la promocidn de capacidades cientificas, en la reduccion de
brechas estructuralesy en el fortalecimiento del ecosistema nacional de CTI.
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Anexo 1
Validacion del indice de Consumo Informativo en CyT (ICIC)

Tabla 7
Estadisticos de fiabilidad y analisis de items del indice

Television 0,725 0,569 0,792
Diarios 0,757 0,624 0,779
Radio 0,714 0,576 0,789
Revistas 0,750 0,640 0,779
Libros 0,687 0,571 0,794
Internet 0,741 0,562 0,799
Escala total (ade Cronbach = 0,817}

Nota. N = 3.214. El alfa de Cronbach de la escala (0,817) supera el umbral convencional de 0,70
(Nunnally, 1978), lo que indica una consistencia interna alta.

Tabla 8
Varianza total explicada mediante andlisis de componentes principales

1 3,290 54,8 54,8
2 0,792 132 68,0
. 0,635 10,6 78,6
4 0,485 8,1 86,7
S 0,465 7,8 945
6 0,333 56 100,0

Nota. Analisis de componentes principales (ponderado). KMO = 0,841; prueba de esfericidad de
Bartlett: x2(15) = 6 697,3; p < 0,001. El primer componente explica el 54,8 % de la varianza total, lo
que respalda la unidimensionalidad del indice.
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Anexo 2
Resultados de la prueba de Brant del supuesto de regresion paralela (modelo logit
ordinal)

La prueba se calculd sobre el modelo logit ordinal sin ponderar
(procedimiento estandar), con 3 036 observaciones, y se contrastd con las
pruebas alternativas del comando oparallel y con un modelo de odds
proporcionales parciales (gologit2).

Tabla 9
Pruebas globales del supuesto de regresion paralela

Prueba Chi? gl Valor p Decision (5 %)
Brant 15,07 12 0,238 No se rechaza
Wolfe-Gould 18,61 12 0,098 No se rechaza
Score 16,37 12 0,175 No se rechaza
Razon de verosimilitud 18,40 12 0,104 No se rechaza
Wald 15,71 12 0,205 No se rechaza

Nota. Hy: se cumple el supuesto de odds proporcionales (los coeficientes son iguales entre los
puntos de corte). Un valor p > 0,05 indica que el supuesto no se rechaza. El estadistico de Brant
calculado con oparallel coincide con el calculo manual (15,07). Generado a partir de datos
obtenidos de la Encuesta Nacional de Percepcién Social de la Ciencia 2024 — ENPSCYT, 2026.
(https://hdl.handle.net/20.500.12390/3855)

Tabla 10
Prueba de Brant por variable
Variable Chi gl Valor p <Cumple el supuesto?

Educacion 352 2 0,172 Si
Sexo omn 1 0,737 Si
Etapa de vida 0,22 2 0,894 Si
Nivel socioeconémico 0,64 2 0,727 Si
Incidencia de pobreza urbana 8,54 2 0,014 No
Ocupacion o actividad 1,68 2 0,431 Si
Orientacion politica 0,21 1 0,650 Si
Global 15,07 12 0,238 Si

Nota. Prueba de Brant (1990) por variable. La incidencia de pobreza urbana es la Unica variable
que se aparta del supuesto al 5 %; un modelo de odds proporcionales parciales (gologit2) que
relaja las variables sefialadas por el procedimiento automatico no detecta violacién (Wald x2(10)
=6,31; p = 0,789) y los criterios de informacién favorecen al modelo ordinal (AIC 4.765 frente a
4.770; BIC 4.849 frente a 4.927). Generado a partir de datos obtenidos de la Encuesta Nacional
de Percepcion Social de la Ciencia 2024 - ENPSCYT, 2026.
(https://hdl.handle.net/20.500.12390/3855)
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En conjunto, la prueba de Brant no rechaza el supuesto de regresion paralela
del modelo logit ordinal (x2(12) = 15,07; p = 0,238), conclusion corroborada por
las pruebas de Wolfe-Gould, score, razdén de verosimilitud y Wald. El supuesto
se cumple para todas las variables salvo la incidencia de pobreza urbana, cuya
desviacion es local —el efecto de |la pobreza es mas intenso en el transito hacia
el consumo medio que hacia el alto— y queda absorbida por una
especificacion de odds proporcionales parciales sin modificar los signos, las
magnitudes ni la significancia de los demas determinantes. El modelo logit
ordinal constituye, por tanto, una prueba de robustez valida y coherente con
los modelos logit binarios del estudio.
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Anexo 3
Capacidad discriminante — curvas ROC de los modelos estimados

La capacidad discriminante de los modelos se resume mediante la curva ROC
(Receiver Operating Characteristic), que representa la sensibilidad frente a
uno menos la especificidad para todos los umbrales de clasificacion. El area
bajo la curva (AUC) sintetiza esa capacidad: un valor de 0,50 equivale a la
clasificaciéon al azary un valor de 1,00 a la discriminacion perfecta. El Grafico 5
presenta, en paneles separados, la curva ROC de cada uno de los cuatro
modelos logit, estimadas sobre la submuestra comun a todos ellos (N = 3.036).

Grafico 5
Curvas ROC de los cuatro modelos logit

Modelo 1 Modelo 2
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Nota. Cada panel presenta la curva ROC de un modelo. AUC = area bajo la curva ROC. La linea
discontinua (AUC = 0,50) corresponde a la clasificacidon al azar. Curvas estimadas sobre la
submuestra comun a los cuatro modelos (N = 3.036), con la funcidn de enlace logit. Generado a
partir de datos obtenidos de la Encuesta Nacional de Percepcién Social de la Ciencia 2024 —
ENPSCYT, 2026. (https://hdl.handle.net/20.500.12390/3855)
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La magnitud moderada del AUC es consistente con lo observado en modelos
logisticos aplicados a encuestas sociales con predictores exclusivamente
categodricos. Las diferencias de AUC entre los cuatro modelos son reducidas,
por lo que la seleccion del Modelo 2 como especificaciéon de referencia se
sustenta en su parsimonia y en la estabilidad y significancia de sus efectos
principales, y no en diferencias sustantivas de capacidad discriminante.

Tabla 11
Areas bajo la curva ROC (AUC) y prueba de igualdad

Modelo Obs. AUC Error est. IC 95%
Modelo 1 3036 0,6770 0,0096 [0,6581; 0,6959]
Modelo 2 3036 0,6796 0,0096 [0,6608 ; 0,6985]
Modelo 3 3036 0,6806 0,0096 [0,6617 ; 0,6994]
Modelo 4 3036 0,6832 0,0095 [0,6644 ;0,7020]

Prueba de igualdad de areas

Ho: area(M1) = area(M2) = area(M3) = area(M4)
x2(3) = 10,66; p = 0,0137

La prueba de igualdad de areas indica que las diferencias entre las curvas
alcanzan significancia solo al 10 % (x?(3) = 6,30; p = 0,098). Aunque el Modelo 4
presenta la mayor area bajo la curva, la diferencia respecto de los demas
modelos no es estadisticamente significativa; por ello, y dado que los Modelos
3y 4 comprometen la significancia o la interpretabilidad de los efectos
principales, el estudio adopta el Modelo 2 —mas parsimonioso y con todos sus
efectos principales significativos— como especificacion de referencia.
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